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บทคัดยCอ  

ในการศึกษาน้ีนำเสนอการวิเคราะห5 "การพยากรณ5-ความแม=นยำ" ประมาณการยอดขายสินคAาขายปลีก

ของ Walmart โดยมีวัตถุประสงค5เพ่ือพยากรณ5ยอดขายของรAานคAาล=วงหนAา 28 วัน ของ Supermarket 

“Walmart” เน่ืองจากสินคAาส=วนใหญ=เป\นสินคAาอุปโภคบริโภคจึงไม=สามารถ stock ไดAระยะนาน การพยากรณ5น้ี

เพ่ือช=วยในเร่ืองของการปริหารจัดการคลังสินคAาในแต=ละสาขาใหAเหมาะสมกับปริมาณการซ้ือ การวิจัยน้ีใชA

กระบวนการของ Deep Learning โดยใชAภาษา Python ในการพัฒนา ซ่ึงผลลัพธ5ท่ีไดAจะสามารถนำไปวิเคราะห5

ยอดขาย เพ่ือใชAงานการณ5พยากรณ5การ Stock สินคAาไดAอย=างเหมาะสม  

 

คำหลัก: การพยากรณ5, อนุกรมเวลาความแม=นยำ, การเรียนรูAอย=างลึก,  การพยากรณ5ยอดคAาปลีก 

 

Abstract 
 In this study, an analysis is presented. "Prediction-Accuracy" Walmart Retail Sales 
Estimates. The objective is to forecast the sales of stores 28 days in advance of the Supermarket 
"Walmart". Because most of the products are consumer products, they cannot be stocked for a long 
time. This forecast helps in managing the warehouse in each branch to suit the purchase volume. 
This research uses the process of Deep Learning using the Python language to develop, the results 
of which can be used to analyze sales. in order to use the forecasting of stock products 
appropriately 
 
Keywords: Forecasting, Accuracy Time Series, Deep Learning, Retail Sales 
forecasting 
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ความเปFนมาและความสำคัญของปLญหา 

 The Makridakis Open Forecasting Center (MOFC) at the University of Nicosia [1] ไดA

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของวิธีการพยากรณ5แบบต=างๆ ในการแกAป�ญหาใหAกับบริษัทต=างๆ รวมถึงการ ประเมิน

ระดับความไม=แน=นอนเพ่ือหลีกเล่ียงขAอผิดพลาดท่ีมีผลทำใหAค=าใชAจ=ายสูง  

 Walmar Supermarket พบป�ญหาเร่ืองการ Stock สินคAาในช=วงวันหยุด โดยเฉพาะวันหยุดในช=วงส้ินป� 

ท่ีไม=สามารถบริหารจัดการคลังสินคAาในแต=ละสาขาไดAอย=างมีประสิทธิภาพ โดยท่ีความตAองการซ้ือในแต=ละสาขา

น้ันไม=เหมือนกัน รวมท้ังของส=วนใหญ=เป\นสินคAาอุปโภคบริโภคซ่ึงไม=สามารถ Stock สินคAาไดAนานมาก จึงใชAการ

พยากรณ5ล=วงหนAาเพียง 28 วันขAางหนAา  

 

วัตถุประสงค$ 

 การพยากรณ5 – ความแม =นยำยอดขายในอนาคตของผล ิตภ ัณฑ5แต =ละรายการในแต =ละสาขา

ตามขAอมูลการขายแบบลำดับช้ันของบริษัท Walmart โดยคาดการณ5ยอดขายรายวันสำหรับ 28 วันขAางหนAา 

 

ประโยชน$ท่ีคาดวCาจะไดPรับ 

1. เพ่ือพยากรณ5ยอดขายในช=วง 28 วันขAางหนAาของบริษัท Walmart ไดAอย=างแม=นยำมากข้ึน 

2. เปรียบเทียบวิธีการพยากรณ5ใน Model ต=างๆ เพ่ือใหAไดA Model ท่ีเหมาะสมท่ีสุด  

3. ช=วยในการวางแผนการ Stock สินคAาในหมวดต=างๆ รวมท้ังต=างสาขากันอาจจะมีความตAองการซ้ือท่ี

แตกต=างกันดAวย 

 

กรอบแนวคิด  

 

 
 

ภาพประกอบ 1 : กรอบแนวความคิด 
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 จากภาพประกอบที่ 1 แสดงถึงกรอบแนวความคิดของงานวิจัยนี้ โดยเริ่มจากนำขAอมูลยAอนหลังของ 

Walmart ในป� 2011-2016 มาโดยเลือกสุ=มตัวอย=างมากจาก 3 รัฐ และ 3 กลุ=มสินคAา 

 การจัดเก็บขAอมูลยอดการขายของ Walmart ถูกจัดเก็บไวAใน database ในรูปแบบของ Batch File 

หลังจากนั้นดึง Sample ตัวอย=างของขAอมูลการขายจาก สาขาในรัฐที่ถูกสุ=ม และเลือกกลุ=มสินคAาที่เหมือนกันเพ่ือ

นำมาแปลงใหAอยู=ใน File .csv ใชA Python ในการ develop แต=ละ Deep learning model โดยใชAขAอมูลไฟล5 

csv. เป\นขAอมูล Input ของแต=ละ model ในแต=ละ model จะตAองหาค=าประสิทธิภาพว=า model ใดที่ใหAค=า

ประสิทธิภาพที่ดีที ่สุด ซึ่งในที่นี ้เราจะพิจารณาถึงความเร็วในการประมวลผลของแต=ละ Model ดAวย เมื่อไดA 

Model ท่ีเหมาะสมท่ีสุด จะใชA Model น้ันในการพยากรณ5ยอดขายของแต=ละสาขาต=อไป 

 

วิธีดำเนินการวิจัย 

  Walmart เป\นบริษัทคAาปลีกท่ีมีช่ือเสียงแห=งหน่ึง โดยมีสาขาท้ังส้ิน 45 สาขา การจัดเก็บขAอมูลยอดขายจะ

ถูกแบ=งออกเป\นยอดขายรายวันและรายสัปดาห5 Walmart พยายามคAนหาผลกระทบของวันหยุดท่ีมีผลต=อการ

บริหารจัดการคลังสินคAา ซ่ึงส=งผลกระทบของยอดขายในแต=ละสาขาท่ีแตกต=างกัน รวมถึงตAองการท่ีจะพยากรณ5

ล=วงหนAาเพ่ือเตรียมสำหรับวันหยุดเทศกาล เช=น คริสต5มาส วันขอบคุณพระเจAา ซูเปอร5โบวล5 วันแรงงาน  เป�าหมาย

ของงานน้ีคือการพยากรณ5ขAอมูลการขายจากบริษัท Walmart ดAานการคAาปลีกในอีก 28 วันขAางหนAา  โดยขAอมูล

ประกอบดAวยตัวอย=างสินคAา 42,840 sku จาก 3 หมวดหมู=และ 7 แผนก และมีสาขาท้ังหมด 10 สาขา ใน 3 รัฐของ

สหรัฐอเมริกา  

 

Data Exploration: การสำรวจขPอมูล 

Data Overview : ชุดขAอมูลนี้เป\นขAอมูลการขายต=อหน=วยตามลำดับชั้นจากบริษัท Walmart ขAอมูล

ประกอบดAวยราคาต=อผลิตภัณฑ5 ระดับสินคAา แผนก หมวดหมู=สินคAา และรายละเอียดสาขา รวมถึงวันที่มี

โปรโมช่ันในแต=ละสัปดาห5 และกิจกรรมพิเศษ  

ขAอมูลเกี่ยวขAองกับการขายต=อหน=วยของตัวอย=างสินคAา 42,840 sku โดยจำแนก 3 หมวดหมู=ผลิต(งาน

อดิเรก อาหาร และของใชAในครัวเรือน) และ 7 แผนกผลิตภัณฑ5 ที่มีจำหน=ายในแต=ละสาขาท่ีตั้งอยู=ในสามรัฐ 

โดยจำแนกเป\น 3 รัฐในสหรัฐอเมริกา ไดAแก= แคลิฟอร5เนีย (CA) เท็กซัส (TX) และวิสคอนซิน (WI) โดยขAอมูลจะ

ถูกจัดเก็บในรูปแบบของไฟล5 .esv  ดังนั้น เมื่อใชAขAอมูลนี้เราจะคาดการณ5ยอดขายรายวันสำหรับ 28 วันถัดไป

ไดA โดยเราจะเรียกขAอมูลท่ีใชAในการทดสอบว=า M5 

การสุ=มตัวย=างโดย 1. สุ=มรัฐ ไดAแก= แคลิฟอร5เนีย (CA) เท็กซัส (TX) และวิสคอนซิน (WI) จากนั้นในแต=

ละรัฐทำการสุ=มแบบหลายขั้นตอน (Stratified Random Sampling) คือหมวดหมู=ผลิตภัณฑ5สินคAาตามจริง 

และสุ=มสินคAาโดยวิธีการสุ=มอย=างง=าย (Simple Random Sampling) 42,849 sku 
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ภาพประกอบ 2 : แผนการสุ=มตัวอย=าง 

 

ตัวแปรท่ีใชAในการวิจัยประกอบดAวย 

• date: The date in a “y-m-d” format. 

• wm_yr_wk: The id of the week the date belongs to. 

• weekday: The type of the day (Saturday, Sunday, …, Friday). 

• wday: The id of the weekday, starting from Saturday. 

• month: The month of the date. 

• year: The year of the date. 

• event_name_1: If the date includes an event, the name of this event. 

• event_type_1: If the date includes an event, the type of this event. 

• event_name_2: If the date includes a second event, the name of this event. 

• event_type_2: If the date includes a second event, the type of this event. 

• snap_CA, snap_TX, and snap_WI: A binary variable (0 or 1) indicating whether the 

stores of CA, TX or WI allow SNAP  purchases on the examined date. 1 indicates that 

SNAP purchases are allowed. 
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ขAอมูลเก่ียวกับราคาของผลิตภัณฑ5ท่ีขายตามรAานคAาและวันท่ี 

• store_id: The id of the store where the product is sold.  

• item_id: The id of the product. 

• wm_yr_wk: The id of the week. 

• sell_price: The price of the product for the given week/store. The price is provided 

per week (average across seven days). If not available, this means that the product 

was not sold during the examined week. Note that although prices are constant at 

weekly basis, they may change through time (both training and test set).   

 

รวมยอดขาย [d_1 ถึง d_1941] 

• item_id: The id of the product. 

• dept_id: The id of the department the product belongs to. 

• cat_id: The id of the category the product belongs to. 

• store_id: The id of the store where the product is sold. 

• state_id: The State where the store is located. 

• d_1, d_2, …, d_i, … d_1941: The number of units sold at day i, starting from 2011-01-

29.  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพประกอบ 3 :ขAอมูลการขายต=อหน=วยรายวันในอดีตต=อผลิตภัณฑ5และรAานคAา (2001-2016) 
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จะเห็นว=าวันเสาร5และวันอาทิตย5จะมียอดขายสูงกว=าวันอ่ืนๆ และการแจกแจงรายเดือนก็แตกต=างกันไป 

ในแต=ละเดือน โดยมีการระบุวันในแต=ละสัปดาห5และคุณลักษณะหมวดหมู=ท่ีสำคัญ เพ่ือช=วยในการคาดการณ5 

ภาพประกอบ 4 : ขAอมูลวันหยุดสำหรับปฏิทินและประเภทวันหยุด (2017) 

 

จากภาพประกอบท่ี 4 แสดงใหAเห็นว=าคอลัมน5เหตุการณ5จะแสดงขAอมูลวันหยุดตามปฏิทิน และประเภท

วันหยุดท่ีแตกต=างกันไป ดังน้ันสำหรับฟ�ตเจอร5หมวดหมู=จึงไม=จำเป\นตAองการประเภทของกิจกรรม แต=ตAองการ

เพียงแค=สถานะเป\นวันหยุดเท=าน้ันท่ีจะแสดงถึงยอดขายในช=วงวันหยุด [3] 

 

Performance Metric : การวัดวัดประสิทธิภาพ  

 

 
 

ความแม=นยำของการคาดการณ5จะไดAรับการประเมินโดยใชA Root Mean Squared Scaled Error 

(RMSSE) ซ่ึงเป\นตัวแปรของ Mean Absolute Scaled Error (MASE) โดย Hyndman และ Koehler (2017) 

[2] มีการคำนวณการวัดสำหรับแต=ละอนุกรมดังน้ี: 

โดยท่ี 𝑌!  คือค=าพยากรณ5 ณ เวลา t และ h คือขอบเขตการคาดการณ5 ตัวหารของ RMSSE 

จะถูกคำนวณเฉพาะสำหรับช=วงเวลาท่ีผลิตภัณฑ5ท่ีตรวจสอบมีการขายอยู=เท=าน้ันเช=นระยะเวลาถัดจากความตAอง

การแรกท่ีไม=ใช=ศูนย5ท่ีสังเกตไดAสำหรับซีรีส5ท่ีอยู=ระหว=างการประเมิน 

หลังจากการประมาณค=า RMSSE สำหรับอนุกรมเวลาท้ังหมด 42,840 รายการ วิธีการท่ีเขAาร=วมจะ

ไดAรับการจัดอันดับโดยใชA Weighted RMSSE (WRMSSE) โดยท่ี 𝑊"  คือน้ำหนักของซีรีส5 𝑖!#   คะแนน 

WRMSSE ท่ีต่ำกว=าจะดีกว=า น้ำหนักของแต=ละซีร่ีส5จะคำนวณจากการสังเกต 28 คร้ังล=าสุดของชุดขAอมูล เช=น 
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ยอดขายสะสมเป\นดอลลาร5จริงท่ีแต=ละซีร่ีส5แสดงในช=วงเวลาน้ัน (ผลรวมของหน=วยท่ีขายคูณดAวยราคา

ตามลำดับ) 

Data Preprocessing : การประมวลผลขAอมูล 

พิจารณาจากขนาดขAอมูลท่ีมีขนาดใหญ= หากแบ=งชุดขAอมูลเพ่ือฝ¦กโมเดลและคาดการณ5ขAอมูลเป\นชุด จะ

ทำใหAลดการใชAหน=วยความจำและเพ่ิมความเร็วเวลาการประมวลผล Model  

นอกจากคุณลักษณะหมวดหมู=เหล=าน้ันแลAว คุณลักษณะตัวเลขในแบบจำลองการทำนาย ควรกำหนด 

"sell_price" ซ่ึงจะส=งผลต=อการขายสินคAา sku น้ันๆ และขAอมูลการขายของสัปดาห5ท่ีแลAวหรือเดือนท่ีแลAวในวัน

เดียวกันในสัปดาห5ก็มีความสำคัญต=อการทำนายเช=นกัน 

 

 
ภาพประกอบ 5 : ยอดขายรวมต=อแผนก (2011-2015) 

 

จากแผนกย=อยท้ังหมดขAางตAนเราสามารถสังเกตไดAว=าวันสุดทAายของทุกป�มียอดขายเป\นศูนย5 ซ่ึงอาจ

เป\นผลมาจากวันคริสต5มาสท่ีรAานคAาไม=เป§ดทำการ 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพประกอบ 6 : ยอดขายแยกตามแผนกแยกตามรายป�และรายวัน (2011-2015) 
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 จากภาพประกอบท่ี 6 สามารถสรุปไดAว=า 

• ยอดขายของ FOODS_3 สูงท่ีสุดในบรรดาแผนกต=างๆ เราสามารถสังเกตเห็นความแตกต=างอย=าง

มากในยอดขายของ FOODS_3 และยอดขายแผนกอ่ืนๆ 

• ยอดขายของ HOUSEHOLD_1, FOODS_2 ค=อยๆ เพ่ิมข้ึนต้ังแต=ป� 2011 ถึง 2015 ในขณะท่ี

ยอดขายของ HOBBIES_1 และ FOODS_1 ทับซAอนกันและเกือบจะคงท่ีต้ังแต=ป� 2011 ถึง 2015 

• ยอดขายของ HOBBIES_2 ต่ำท่ีสุดในบรรดาแผนกต=างๆ และเกือบคงท่ีต้ังแต=ป� 2011 ถึง 2016 

• ยอดขายของแผนก FOODS_1, FOODS_2, FOODS_3, HOBBIES_1, HOUSEHOLD_1, 

HOUSEHOLD_2 หลังจากป� 2015 ตกลงทันทีเพราะเราไม=มีขAอมูลท้ังป� 2016 

• ยอดขายวันเสาร5อาทิตย5สูงกว=าวันธรรมดา 

• HOOBIES_2 แผนกมียอดขายนAอยท่ีสุด 

• แผนก FOOD_3 มียอดขายสูงสุด 

 

 
 

ภาพประกอบ 7 : ราคาต=อรAาน (ต=อประเภท) 

 

จากภาพประกอบท่ี 7 สามารถสรุปในส=วนของราคาขายไดAว=า 

• อาหาร : ราคาขายเกือบจะเท=ากันสำหรับทุกรAานและต่ำสุดในบรรดาหมวดหมู=ท้ังหมด 

• งานอดิเรก : ราคาขายเท=ากันทุกรAานและสูงกว=าหมวดอาหาร 
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• ครัวเรือน : ราคาขายสูงท่ีสุดในทุกประเภท และบางคร้ังราคาขายก็สูงมาก (มากกว=า 100) 

 
ภาพประกอบ 8 : รายไดAต=อป� 

 

กิจกรรมเทศกาลหรือกีฬาสามารถมีอิทธิพลเชิงบวกอย=างมากต=อการขาย ตัวอย=างเช=น ผูAซ้ือมีแนวโนAมท่ี

จะซ้ือขนมหรืออาหารมากกว=าหน่ึงวันก=อนวันขอบคุณพระเจAาหรือซูเปอร5โบว5ล ในทำนองเดียวกันสามารถคาด

ไดAว=าจะมียอดขายเพ่ิมข้ึนในระหว=างวัน ดAวยโปรแกรม SNAP จะใส=ค=าคุณสมบัติเพ่ิมเติม 5 รายการไดAแก= 

เหตุการณ5 1, เหตุการณ5 2, SNAP_CA, SNAP_WI, SNAP_TX วันท่ีของโปรแกรม SNAP น้ันแตกต=างกันไปตาม

ท่ีต้ังของสาขาแต=ละแห=ง ดังน้ันจึงตAองการคุณสมบัติ 3 อย=างแยกกันสำหรับ SNAP และสามารถสรุปไดAว=า 

รายไดAต=อป� 

• รายไดAมีทิศทางเพ่ิมข้ึนดูไดAจากรายไดAในระหว=างป� 2011 ถึง 2015 

• ในป� 2015 ถึง 2016 พบว=ามีรายไดAลดลงแต=ไม=ใช=เพราะยอดขายจริงๆท่ีลดลง แต=เน่ืองจากว=า

ขAอมูลในป� 2016 บางส=วนไม=ครบถAวย (ขAอมูลมถึงแค=เดือน พฤษภาคม 2016 เท=าน้ัน)  

 

Methodology : วิธีการ / Approach : แนวทาง  

Deep Learning : วิธีเลือกคุณสมบัติสำหรับ Model 

• รวม item_id และ store_id เขAาดAวยกันเพ่ือรับ ID เฉพาะสำหรับ SKU หลังจากลบ dept_id, cat_id, 

state_id แลAว RMSE ปรับปรุงเล็กนAอย 

• ใส=เฉพาะช่ือเหตุการณ5เป\นขAอมูลวันหยุด ลบประเภทเหตุการณ5 นอกจากน้ียังปรับปรุงบางอย=างใน RMSE 

• มีโปรโมช่ันหรือไม= (snap_CA, snap_TX, snap_WI) 

• ขAอมูลวันท่ี (วัน สัปดาห5 เดือน ป�) 

• ราคาขาย 
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KNN Regression 

อันดับแรกใชA KNN Regression และใหAพารามิเตอร5ต=างๆ พยายามหาพารามิเตอร5ท่ีดีท่ีสุด ก=อนท่ีจะ

นำไปใชAในการฝ¦กโมเดล คุณลักษณะประเภทของขAอมูลจำเป\นตAองทำการประมวลผลล=วงหนAาเพ่ือสรAางค=า

จำลอง ใชAไลบรารี OneHotEncoder ของ sk-learn 

 

 
  

ภาพประกอบ 9 การ run KNN Regression 

 

จากภาพประกอบท่ี 9 ใชAพารามิเตอร5ท่ีดีท่ีสุดท่ีประเมินโดย GridSearchCV ผลการทดสอบ RMSE = 

3.8787  

Random Forest 
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ภาพประกอบ 10 : การทดสอบดAวย Random Forest model 

 

จากภาพประกอบท่ี 10 Random Forest มีผลการ Train ท่ีดีท่ีสุดแต=มีป�ญหาเร่ืองเวลาในการประมวลผล

ท่ีนานมากเม่ือเทียบกับ 4 โมเดล และ Linear Regression  มีค=า RMS ท่ีดีกว=า  

LightGBM Model (ดAานล=าง) เป\นอีก Model ท่ีจะใชAนำมาเปรียบเทียบ [4] LightGBM เป\นเฟรมเวิร5ค

ส=งเสริมการไล=ระดับสีท่ีใชAอัลกอริทึมการเรียนรูAตามตAนไมA LightGBM สามารถจัดการขAอมูลขนาดใหญ=และใชA

หน=วยความจำนAอยกว=าในการเรียกใชA และวิธีการน้ีเนAนความแม=นยำของผลลัพธ5 แต= LightGBM น้ันไวต=อการใชA

ขAอมูลมาก และสามารถใชAงานขAอมูลขนาดเล็กไดAอย=างดี ซ่ึงจะเหมาะกับขAอมูลท่ีมีมากกว=า 10,000 แถว (rows) 

เท=าน้ัน เน่ืองจากชุดขAอมูลการขายมีขนาดใหญ=มาก การใชA LightGBM เพ่ือคาดการณ5ผลลัพธ5จึงเหมาะสม 
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ภาพประกอบ 11 : การทดสอบดAวย LightGBM 

 

จากผลลัพธ5ตาม ภาพประกอบ 11 จะเห็นว=าโมเดลไดAรับผลลัพธ5 RMSE ท่ีดีท่ี 1.997 และใชAเวลาส้ันมาก

ในการฝ¦ก (train) ขAอมูล 1,000 รายการ ดังน้ันจึงนำ LightGBM มาใชAเพ่ือนำเสนอผลงานสุดทAายสำหรับทุกSKU 

   

สรุปผลการวิจัย 

จากการทดสอบดAวย Model ต=างๆ เพ่ือพยากรณ5ยอดการขายสินคAาของ Walmart ใน 28 วันขAางหนAาดAวย 

Model ต=างๆท่ีแตกต=างกันพบว=าแต=ละ Model ใหAผลดังต=อไปน้ี KNN Regression RMSE = 3.8787, Random 

Forest RMSE = 3.4750.70, Linear Regression RMSE = 3.257237, Logistics Regression RMSE =4.073648, 

SVM RMSE =3.450590 และ LightGBM RMSE = 1.997 ซ่ึงสามารถสรุปไดAว=า Model ท่ีใหAผลดีท่ีสุดและเวลาท่ี 

Training และ processing นAอยท่ีสุดจะเป\น LightGBM ดังน้ันแลAวการพยากรณ5-คาดคะเนของการขายสินคAา

ล=วงหนAาใน 28 วันของ Walmart ในทุกๆ SKU แยกตามหมวด หรือตามสาขาควรท่ีจะใชA LightGBM ในการ

พยากรณ5 โดยท่ีในแต=ละสาขาจะมีความตAองการซ้ือสินคAาท่ีแตกต=างกัน ดูไดAจากหมวดตัวอย=างสินคAาในกลุ=ม 

Hobbies, Food, Houshold มีความตAองการในแต=ละสาขา และในแต=ละรัฐไม=เท=ากันดAวย 

 

 

 

 



การประชุมวิชาการระดับชาติและระดับนานาชาติ เบญจมิตรวิชาการ คร้ังท่ี 13 
The 13th BENJAMITRA Network National & International Conference 
The Future of Thai Educational Professions in the Digital  Age 

 

13 

 

 Bangkok Suvarnabhumi University, Bangkok, Thailand 
May 25th,2023 

อภิปรายผล 

 

 
ภาพประกอบท่ี 12 : การประมวลผลโดยใชA LightGBM  

 

จากภาพประกอบที่ 12 แสดงใหAเห็นว=าวิธีการคาดการณ5ตามเทคนิคการเรียนรูAเชิงลึกสามารถปรับปรุง

ความแม=นยำในการพยากรณ5ไดAเมื่อเทียบกับวิธีการพยากรณ5ในหลากหลายวิธี ในการหาขAอมูลความไม=แน=นอน 

ตัวอย=างเช=น การใชA K-fold เพ่ือดำเนินการฝ¦กโมเดลและการทำนาย จะมีชุดผลการทำนายท่ีแตกต=างกันไป  

ชุดขAอมูล โมเดลที่นำเสนออนุกรมเวลาวิเคราะห5ขAอมูลที่มีความแตกต=างอย=างมากผ=านการปรับขนาด และ

การสุ=มตัวอย=างตามความเร็ว และสามารถเรียนรูAรูปแบบที่ซับซAอน เช=น เทศกาลและการเติบโตที่ไม=แน=นอนเม่ือ

เวลาผ=านไป วิธีการนี้ใชAไดAกับการปรับไฮเปอร5พารามิเตอร5เพียงเล็กนAอยหรือไม=มีเลยในชุดขAอมูลที่หลากหลายและ

ใชAไดAดีกับชุดขAอมูลขนาดกลางท่ีมีอนุกรมเวลาเพียงไม=ก่ีรAอย 

 

ขPอเสนอแนะ  

 สามารถนำไปประยุกต5ใชAกับเทคนิคอ่ืนๆเช=น Neural Network เน่ืองจากความยืดหยุ=นท่ีคลAายกัน หรือใชA 

Stacked ensemble model ท่ีใชAในการคาดคะเนจากหลายๆ โมเดล ซ่ึงจะช=วยใหAการพยากรณ5ใหAดูไดAหลายมิติ

มากข้ึน รวมท้ังนำไปประยุกต5ใชAเพ่ือคาดการณ5ในการวางแผนเพ่ือการประเมินการขยายสาขา 
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