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บทคัดย่อ 

 

 งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อคาดการณ์จ านวนผู้เข้ารับการบ าบัดรักษาการเสพติดด้วยระบบสมัครใจ 

โดยใช้วิธีวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล 3 เทคนิค ได้แก่ การถดถอยเชิงเส้น แบบจ าลอง

โครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น และซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย 

ข้อมูลที่น ามาใช้เป็นชุดข้อมูลการบ าบัดรักษาผู้ติดยาเสพติดทั้ง 12 จังหวัด เป็นชุดข้อมูลรายปีตั้งแต่ปี พ.ศ. 

2557 ถึง ปี พ.ศ. 2565 เป็นจ านวน 9 ปี จากผลการวิจัยสามารถสรุปได้ว่า รายปีต้ังแต่ปี 2557 ถึง ปี 2565 

แสดงให้เห็นว่าการใช้แบบจ าลองถดถอยเชิงเส้น ค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ (MRE) ที่น้อยที่สุดคือ 

0.0060 จังหวัดนครราชสีมา และแบบจ าลองที่สร้างด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลาย

ชั้น ค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ ที่น้อยที่สุดคือ 0.0638 จังหวัดเชียงใหม่ และแบบจ าลองซัพพอร์ต

เวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย ค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ ที่น้อยที่สุดคือ 0.0141 จังหวัดขอนแก่น 

 

ค าส าคัญ: ผู้เข้าบ าบัดรักษาระบบสมัครใจ / เหมืองข้อมูล/ อนุกรมเวลา
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Abstract 
 
 The purpose of this research is to forecast the number of individuals seeking 
treatment for substance addiction using the voluntary admission system. Three data mining 
techniques, namely linear regression, multilayer perceptron neural network model, and 
support vector regression, are employed for time series analysis. The dataset used consists 
of treatment data for drug addiction from 12 provinces over 9 years, ranging from 2014 to 
2022. Based on the research findings, it was concluded that from 2014 to 2022, the linear 
regression model achieved the lowest mean relative error (MRE) of 0.0060 in Nakhon 
Ratchasima province. The multilayer perceptron neural network model exhibited the 
lowest MRE of 0.0638 in Chiang Mai province, while the support vector regress ion model 
had the lowest MRE of 0.0141 in Khon Kaen province. 
 

Keyword: data mining, voluntary treatment, time series 

 



 

 

กิตติกรรมประกาศ 

 

 ภาคนิพนธ์นี้จัดท าขึ้นเพื่อเป็นส่วนหนึ่งของการศึกษาตามหลักสูตรปริญญาบริหารธุรกิจบัณฑิตสาขา

ธุรกิจดิจิทัล คณะเทคโนโลยีสารสนเทศ มหาวิทยาลัยสยาม โดยมุ่งสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์จ านวน    

ผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ น าไปใช้ในการหาทางรับมือต่อไป 

 ส าหรับการจัดท าภาคนิพนธ์ฉบับนี้สามารถส าเร็จลุล่วงลงได้ด้วยดี เนื่องมาจากการได้รับความ

ช่วยเหลือ สนับสนุน และค าแนะน าจากอาจารย์ศรัญธร มั่งมี และผู้ช่วยศาสตราจารย์ ผศ.ดร.พิชญากร เลค 

และคณาจารย์ผู้ทรงคุณวุฒิภาควิชาธุรกิจดิจิทัลทุกท่าน คณะเทคโนโลยีสารสนเทศ มหาวิทยาลัยสยาม 

ผู้จัดท าขอขอบพระคุณทุกท่านเป็นอย่างสูงไว้ ณ ที่นี้ 

 

     ผู้จัดท า 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



 

 

สารบัญ 
  

 หน้า 

บทคัดย่อ ......................................................................................................................................................... ก 

Abstract ........................................................................................................................................................ ข 

กิตติกรรมประกาศ .......................................................................................................................................... ค 

สารบัญ ............................................................................................................................................................ ง 

สารบัญตาราง ................................................................................................................................................. ช 

สารบัญภาพ .................................................................................................................................................... ซ 

บทที ่

 1   บทน า 

 ความเป็นมาและความส าคัญของปัญหา .............................................................................................. 2 

 วัตถุประสงค ์........................................................................................................................................ 3 

 กลุ่มเป้าหมาย ...................................................................................................................................... 3 

 ขอบเขตโครงงาน ................................................................................................................................. 3 

 ขั้นตอนการด าเนินงาน ........................................................................................................................ 4 

 ประโยชน์ที่คาดว่าจะได้รับ .................................................................................................................. 5 

 2 แนวคิด ทฤษฎ ีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

 ทฤษฎีที่เกี่ยวขอ้ง ................................................................................................................................. 6 

 งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง ............................................................................................................................ 11 

 บทสรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง ................................................................................................................ 15  

 3 วิธีการด าเนินการวิจัย



จ 
 

 

สารบัญ (ต่อ) 
 

บทที ่   หน้า 

 รูปแบบงานวิจัย ................................................................................................................................. 19 

 ชุดข้อมูล ............................................................................................................................................ 19 

 เครื่องมือที่ใช้ในการวิจัย .................................................................................................................... 20 

  วิธีด าเนินการวิจัย............................................................................................................................... 20 

  ท าความเข้าใจกับปัญหา (Business Understanding) .................................................................... 21 

  ท าความเข้าใจกับข้อมูล (Data Understanding) ............................................................................. 22 

  การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) ............................................................................................. 22 

  การสร้างแบบจ าลองข้อมูล (Modeling) ........................................................................................... 24 

  การประเมินแบบจ าลอง (Evalution)................................................................................................ 24 

  การน าไปใช้ (Deployment) ............................................................................................................. 24 

 4  ผลการวิจัย 

  ผลการวิจัย  ..................................................................................................................................... 34 

 5  สรุปผลการด าเนินงานและข้อเสนอแนะ 

 สรุปผลการด าเนินงาน ....................................................................................................................... 50 

 ปัญหาและอุปสรรค ........................................................................................................................... 50 

 ข้อเสนอแนะ ...................................................................................................................................... 51 

บรรณานุกรม ................................................................................................................................................ 52 

ภาคผนวก 

  ภาคผนวก ก หน้าจอลงโปรแกรม Weka 3.8.6 ................................................................................ 55 



ฉ 
 

 

สารบัญ (ต่อ) 
 

   หน้า 

ประวัติผู้จัดท า  ..................................................................................................................................... 61 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



 

 

สารบัญตาราง 
 

ตารางที่   หน้า 

2.5  บทสรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง ................................................................................................................ 15 

3.4  รายละเอียดการจัดเรียงข้อมูลแบบอนุกรมเวลาโดยข้อมูล 12 จังหวัด .............................................. 25 

3.5  แบบจ าลองจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษาระบบสมัครใจ ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง (Lagged) ...................... 27 

3.6  การเปรียบเทียบประสิทธิภาพแบบจ าลองการท านายในแต่ละปีของแต่ละจังหวัด............................ 32 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



 

 

สารบัญภาพ 
 

ภาพที ่   หน้า 

2.1  ขั้นตอนกระบวนการ CRISP-DM ......................................................................................................... 6 

2.2  แสดงกราฟอนุกรมเวลาที่มีลักษณะมีส่วนประกอบแนวโน้ม ............................................................... 8 

2.3  ภาพแสดงกราฟที่มีส่วนประกอบเป็นวัฏจักร ....................................................................................... 8 

2.4 ภาพแสดงกราฟที่มีส่วนประกอบเป็นฤดูกาล ....................................................................................... 9 

3.1  ขั้นตอนการสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ............ 19 

3.2  ขั้นตอนกระบวนการ CRISP-DM ....................................................................................................... 21 

3.3  จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 12 จังหวัด ............................................................ 23 

4.1  หน้าจอโปรแกรม Weka ในส่วน Explorer ...................................................................................... 34 

4.2  หน้าจอเลือกไฟล์ชุดข้อมูลส าหรับเรียนรู้ ซึ่งไฟล์ที่ใช้ต้องเป็นไฟล์นามสกุล .CSV ............................ 35 

4.3  หน้าจอแสดงข้อมูลที่น ามาใชส้ร้างแบบจ าลอง ................................................................................. 35 

4.4  หน้าจอแท็บ Forecast ในส่วน Basic configuration .................................................................... 36 

4.5  หน้าจอเลือกเทคนิคเหมืองขอ้มูลมาใช้ส าหรับการทดสอบ ............................................................... 36 

4.6  หน้าจอเลือก Lag Creation ส าหรับทดสอบข้อมูลย้อนหลัง ............................................................ 37 

4.7  หน้าจอเลือกการแสดงผลลัพธ์ที่ต้องการ .......................................................................................... 37 

4.8  โมเดล Linear Regression กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ  

  ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน ............................................................................... 38 

4.9  โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ     

 ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน ............................................................................... 39 

 



 

ฌ 

 

สารบัญภาพ (ต่อ) 
 

ภาพที ่ หน้า 

4.10  โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด  

 ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน ......................................................................................................... 40 

4.11  โมเดล Linear Regression กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 

 ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน ............................................................................... 41 

4.12  โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ     

ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน ............................................................................... 42 

4.13  โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด    

ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน ......................................................................................................... 43 

4.14  โมเดล Linear Regression กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ            

ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดขอ้มูลย้อนหลัง 9 เดือน ............................................................................... 44 

4.15  โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ     

 ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 9 เดือน ............................................................................... 45 

4.16  โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด    

ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 9 เดือน ......................................................................................................... 46 

4.17  โมเดล Linear Regression กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ           

ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดขอ้มูลย้อนหลัง 12 เดือน ............................................................................ 47 

4.18  โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ     

ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน ............................................................................ 48 

4.19  โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด    

ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน ...................................................................................................... 49 



 
 

 

บทที่ 1 

บทน า 

ความเป็นมาและความส าคัญของปัญหา 

ในปัจจุบันประเทศไทยก าลังประสบปัญหาเกี่ยวกับการบ าบัดรักษาผู้ติดยาเสพติดนั้นนับเป็นเรื่อง
ส าคัญและจ าเป็นอย่างมากเพราะในปัจจุบันเราต้องยอมรับความจริงว่าสังคมของเรามีจ านวนผู้ติดยาเสพติด
ทุกประเภทแล้วมีจ านวนมากจนน่าตกใจและที่น่ากังวลหนักก็ด้วยตัวเลขบ่งชี้ถึงจ านวนเด็กเยาวชนเข้าไปยุ่ง
เกี่ยวกับยาเสพติดในประเภทต่างเพิ่มมากขึ้นและจากผลส ารวจชี้ ผู้ติดยาเสพติดอายุน้อยลง ยาบ้ามีผู้เสพ 
อันดับ 1 ในประเทศไทย ตัวเลขผู้บ าบัดไม่ถึงครึ่งของการจับกุมในปีที่ผ่านมา นับว่าเป็นหนึ่งในปัญหาสังคมที่
รุนแรงที่สุดในแต่ละประเทศทั่วโลก ถึงแม้ว่าจะมีมาตรการ รวมถึงนโยบายต่าง ๆ เพื่อป้องกันและแก้ไขมา
อย่างต่อเนื่อง โดยจากข้อมูลรายงานเรื่อง Synthetic Drugs in East and Southeast Asia 2022 ของ
ส านักงานว่าด้วยยาเสพติดและอาชญากรรมแห่งสหประชาชาติ (UNODC : United Nations Office on 
Drugs and Crime) พบว่าในพื้นที่แถบแม่น้ าโขงตอนล่างมีปริมาณการจับกุมยาเสพติดชนิดเมทแอมเฟตา
มีนสูงขึ้นในทุก ๆ ปี โดยในปี 2564 จับกุมได้ในปริมาณกว่า 171.5 ตัน คิดเป็น 89% ของการจับกุมยาเสพ
ติดทั้งหมดในพื้นที่ทางฝั่งของประเทศไทยเองเป็นหนึ่งในประเทศที่ได้รับอิทธิพลอย่างมากจากการขยายตั ว
ของยาเสพติดในพื้นที่สามเหลี่ยมทองค า โดยพบว่ามีการเคลื่อนย้ายยาเสพติดจากแหล่งผลิตประเทศเมียน
มาและน าเข้าผ่าน สปป.ลาว ก่อนเข้าสู่ประเทศไทย จึงท าให้ยาเสพติดแพร่กระจายในพื้นที่ชายแดนที่ติดกับ
สปป.ลาวได้มากขึ้น ได้แก่ จังหวัดเชียงราย พะเยา ตลอดจนจังหวัดชายแดนภาคตะวันออกเฉียงเหนือ ได้แก่ 
จังหวัดเลย หนองคาย และมุกดาหาร เป็นต้น จากปริมาณการลักลอบยาเสพติดที่พบมากขึ้น ส่งผลให้ยาเสพ
ติดถูกส่งต่อไปยังพื้นที่ต่าง ๆ ในประเทศไทยอย่างกว้างขวางขึ้นตามไปด้วย นอกจากนี้ เครือข่ายสังคม
ออนไลน์หรือโซเชียลมีเดียนับเป็นช่องทางส าคัญในการติดต่อซื้อขายยาเสพติด โดยเฉพาะกับการค้าปลีกซึ่ง
ผู้ขายสามารถติดต่อผู้ซื้อได้โดยตรง รวมถึงสามารถนัดแนะช่องทางการจัดส่งได้หลากหลายรูปแบบ นับเป็น
การเปิดโอกาสให้เด็กและเยาวชนไทยเข้าถึงยาเสพติดได้อย่างง่ายดาย จากแผนปฏิบัติการด้านการป้องกัน
และปราบปรามยาเสพติด พ.ศ. 2565 โดยส านักงานคณะกรรมการป้องกันและปราบปรามยาเสพติด
(ป.ป.ส.) พบว่าในปีที่ผ่านมามีการจับกุมคดียาเสพติดทั้งหมด 337,186 คดี แบ่งเป็นของกลางยาบ้าจ านวน 
555.7 ล้านเม็ด ยาไอซ์ 26,662 กิโลกรัม เฮโรอีน 4,520 กิโลกรัม เคตามีน 1,350 กิโลกรัม โคเคน 45 
กิโลกรัม เอ็กซ์ตาซี 447,213 เม็ด และกัญชา 41,573 กิโลกรัม โดยยาเสพติดที่แพร่หลายมากที่สุดยังคงเป็น
ยาบ้า ซึ่งคิดเป็นร้อยละ 79.2 ตามมาด้วยยาไอซ์(ร้อยละ 8.3) ทั้งนี้ส่วนหนึ่งมีสาเหตุจากการที่ราคาของยา
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เสพติดชนิดดังกล่าวลดลงอย่างต่อเนื่อง จึงท าให้ผู้เสพเข้าถึงการซื้อได้ง่ายมากขึ้น เมื่อนับรวมจ านวน
ยาบ้าและยาไอซ์ที่ถูกจับกุมในปีที่ผ่านมาแล้ว นับว่ามีปริมาณมากที่สุดในบรรดาประเทศแถบเอเชีย
ตะวันออกเฉียงใต้ ซึ่งถือเป็นสถิติที่น่ากลัวและเป็นความท้าทายอย่างยิ่งต่อหน่วยงานภาครัฐ ภาคเอกชนใน
การร่วมมือกันปราบปรามปัญหายาเสพติด ทั้งนี้รายงานผลการด าเนินงาน ตามแบบบ าบัดรักษา ของ
ส านักงานเลขานุการคณะกรรมการบ าบัดรักษาและฟื้นฟูผู้ติดยาเสพติด กระทรวงสาธารณสุข ระบุจ านวนผู้
ได้รับการรักษาและบ าบัดยาเสพติดตลอดปี 2565 มีจ านวนเพียง 114 ,733 ราย ซึ่งจะเห็นได้ว่า เมื่อเทียบ
กับปริมาณการจับกุมยาเสพติดแล้ว มีผู้เข้ารับการบ าบัดจ านวนไม่ถึงครึ่งหนึ่งของการจับกุม อีกทั้งยังเป็น
จ านวนที่ลดลง เมื่อเทียบกับปีที่ผ่านมา แต่นั่นไม่ได้หมายความว่าการระบาดของยาเสพติดจะลงตามไปด้วย 
เพียงแต่อาจเป็นเพราะข้อจ ากัดในการเข้ารับการบ าบัดสืบเนื่องจากผลกระทบของสถานการณ์การแพร่
ระบาดของโควิด-19  ทั้งนี้ข้อมูลจากองค์การอนามัยโลกเปิดเผยว่า การเสียชีวิตจากสาเหตุยาเสพติดใน
ประเทศไทยอยู่ที่อันดับ 103 ของโลก 1) ผลกระทบด้านสังคม ปัญหายาเสพติดไม่เพียงส่งผลกระทบต่อตัวผู้
เสพ แต่ยังส่งผลร้ายแก่บุคคลรอบข้าง ครอบครัว สังคมและชุมชนเช่นกัน ที่ใดที่มีการระบาดของยาเสพติด 
ที่นั่นย่อมท าให้คนในชุมชนรู้สึกหวาดระแวงและไม่ปลอดภัย อาจน าไปสู่การกระท าผิดกฎหมายด้านอื่น ๆ 
เช่น การลักขโมย การใช้ความรุนแรง รวมถึงปัญหาอาชญากรรมที่จะก่อให้เกิดอันตรายต่อบุคคลและ
ทรัพย์สินในชุมชนได้ 2) ผลกระทบด้านเศรษฐกิจ ธุรกิจการค้ายาเสพติดนั้นก่อให้เกิดการสูญเสียเงินตราแก่
กลุ่มผู้ผลิตที่อยู่ภายนอกประเทศจ านวนมหาศาล และเพิ่มมากขึ้นเรื่อย ๆ เงินที่ควรจะถูกน ามาจับจ่ายใช้
สอยเพื่อหมุนเวียนเศรษฐกิจในประเทศ ถูกน าไปใช้เพื่อซื้อยาเสพติดเป็นจ านวนมาก เปรียบเสมือนการ
สนับสนุนให้ผู้ผลิตยาเสพติดยังคงมีรายได้อย่างต่อเนื่อง ปัญหายาเสพติดยังท าให้รัฐบาลและหน่วยงานที่
เกี่ยวข้องต้องทุ่มเทงบประมาณและทรัพยากรจ านวนมากในการแก้ไข ป้องกันและปราบปราม รวมถึงการ
บ าบัดรักษาและฟื้นฟูผู้ป่วยยาเสพติดด้วยเช่นกัน นอกจากนี้ การที่ผู้ติดยาเสพติดจ านวนมากอยู่ในกลุ่ม
เยาวชน นั่นหมายความว่า ประเทศของเราต้องสูญเสียบุคลากรที่จะเป็นก าลังส าคัญในการพัฒนาประเทศอีก
เป็นจ านวนมาก 3) ผลกระทบด้านภัยต่อประเทศชาติ การที่รัฐบาลและหน่วยงานที่เกี่ยวข้องต้องเสีย
งบประมาณจ านวนมหาศาลในการป้องกันและปราบปรามยาเสพติด ถือเป็นผลกระทบรุนแรงที่บ่อนท าลาย
เศรษฐกิจของประเทศ ยิ่งพบปัญหายาเสพติดมากเท่าไหร่ ยิ่งท าให้ประชาชนรู้สึกไม่ปลอดภัย หวาดระแวง
ต่อภัยที่จะตามมาในสังคม บ้านเมืองเกิดความไม่สงบสุข น าไปสู่การท าลายความมั่นคงของชาติ  (ภูฟ้าเรสท์
โฮม, 2566) 

กลไกของการกระตุ้นให้ผู้ป่วยที่เข้ารับการบ าบัดอาการติดยาเสพติดกลับไปเสพยาเสพติดซ้ า มักจะ
เกิดขึ้นเมื่อผู้ป่วยต้องเผชิญกับภาวะที่มีความเสี่ยงสูงจนท าให้เกิดแรงกดดันและผู้ป่วยพยายามจะหลีกหนี
สภาวะนั้น ผู้ป่วยจะคิดถึงช่วงเวลาแห่งการใช้ยาเสพติดที่ท าให้ผู้ป่วยรู้สึกมีความสุข และไม่ต้องเผชิญหน้า
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กับความเจ็บปวด เมื่อผู้ป่วยไม่สามารถแก้ปัญหาได้ ผู้ป่วยจึงหลีกเลี่ยงความเจ็บปวดด้วยการหวนกลับไป
ยุ่งเกี่ยวกับยาเสพติดอีกครั้ง โดยเริ่มต้นจากการเสพเป็นครั้งคราว และเมื่อผู้ป่วยยังคงต้องเผชิญกับสังคม
เดิมๆ ปัญหาความกดดันเดิมๆ ผู้ป่วยจึงใช้ยาเสพติดอย่างต่อเนื่องจนกลายเป็นกลับไปติดยาเสพติดอีกครั้ง 
โดยเกณฑ์วัดที่ใช้วัดว่าผู้ป่วยหวนกลับไปติดยาเสพติดอีกครั้งหรือไม่คือการที่ผู้ป่วยที่เคย รักษาอาการติด
ยาเสพติด กลับไปใช้หรือเสพยาเสพติดอีกครั้งเป็นระยะเวลายาวนานกว่า 30 วัน จนท าให้เกิดผลกระทบ
ต่อร่างกาย และไม่สามารถหยุดเสพได้ ซึ่งสภาวะเสี่ยงที่สามารถท าให้ผู้ป่วยกลับไปเสพยาเสพติดมีดังนี้ 
บุคลิกและนิสัยส่วนตัวของผู้ป่วย การต้องกลับไปเผชิญกับปัญหาเดิมๆ เผชิญหน้ากั บบุคคลที่สร้างความ
เสี่ยง การใช้ชีวิตที่ไม่มีตารางแน่ชัด แรงกดดันจากสังคม ต้องมีสถานที่บ าบัดรักษาให้ความรู้ในการใช้ชีวิต
และวางแนวทางเพื่อไว้ไปประกอบอาชีพ ไว้รองรับคนติดยาเสพติดที่พึ่งพ้นโทษออกมา 

ด้วยเหตุนี้จึงได้ท าการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจเพื่อเป็นการช่วย
คาดคะเนและคาดการณ์จ านวนประชากรที่จะเข้ารับการบ าบัดด้วยความสมัครใจ เพื่อจะได้จัดเตรียมพื้นที่
ไดเ้พียงพอกับผู้ที่จะเข้ารับการบ าบัด 

วัตถุประสงค ์

1. เพื่อคาดการณ์จ านวนยาและงบประมาณในการบ าบัดรักษาผู้ป่วยยาเสพติด 

กลุ่มเป้าหมาย 

บุคคลทั่วไป 

ขอบเขตโครงงาน 

1. ขอบเขตด้านข้อมูล 

ข้อมูลที่ผู้วิจัยได้เลือกใช้คือชุดข้อมูลจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ที่ได้จาก
ข้อมูลเปิดภาครัฐ ส านักงาน ป.ป.ส. ผ่านทางเว็บไซต์ https://data.oncb.go.th/treat เป็นชุดข้อมูลรายปี
ตั้งแต่ปี พ.ศ. 2557 ถึง ปี พ.ศ. 2565 เป็นจ านวน 9 ปี โดยจะใช้ท าเป็นชุดข้อมูลส าหรับฝึก (Training 
Dataset) 

2. ขอบเขตด้านงานวิจัย 
ผู้วิจัยเลือกวิธีการเพื่อพยากรณ์หาแนวโน้ม จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 

โดยวิธีการวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล (Time Series Data Mining Techniques) 3 วิธี 
ได้แก่ การถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเพอร์เซ็ปตรอน 

https://blog.phufaresthome.com/sign-that-old-you-about-drug-addiction
https://blog.phufaresthome.com/sign-that-old-you-about-drug-addiction
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หลายชั้น (Multilayer Perceptron) และซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย (Support Vector 
Machine for Regression) 
คุณสมบัติของฮาร์ดแวร ์
1.  ฮาร์ดแวร์ส าหรับผู้พัฒนาระบบ 

1.1 CPU Intel(R) Core (TM) i7 – 2670 QM @2.20GHz 
1.2 ARC 250 GB Solid State Drive 
1.3 RAM 16.00 GB. 
1.4 CD-ROM Drive 

คุณสมบัติของซอฟต์แวร ์
2.  ซอฟต์แวร์ส าหรับผู้พัฒนาระบบ 

2.1 Microsoft Windows 11 
2.2 Weka 3.8.6 
2.3 Microsoft Excel 2016 
2.4 Microsoft Word 2016 

ขั้นตอนการด าเนินงาน 

ในงานวิจัยการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ นี้จะกล่าวถึงขั้นตอนการ
ด าเนินการวิจัย โดยท าการศึกษาข้อมูลของแนวคิด และหลักกระบวนการท างานของเทคนิคเหมืองข้อมูล 
โดยมีขั้นตอนการด าเนินงาน ดังนี้ 

1. ศึกษาและท าความเข้าใจกับจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ อุปสรรคต่าง ๆที่
เกิดขึ้นท าการรวบรวมทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้องกับเทคนิคเหมืองข้อมูลที่สามารถน า ไปใช้พยากรณ์
ข้อมูลจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ  

2. รวบรวมและเก็บข้อมูล โดยท าการรวบรวมข้อมูลเกี่ยวกับจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบ
สมัครใจ จากเว็บไซต์ https://data.oncb.go.th/treat เป็นชุดข้อมูลรายวันตั้งแต่ปี พ.ศ. 2557 ถึง ปี พ.ศ. 
2565 เป็นจ านวน 9 ปี มาใช้ในการวิจัยครั้งนี ้

3. การเตรียมข้อมูลและคัดเลือกข้อมูลเพื่อน ามาใช้ในการวิจัย หลังจากได้ท าการรวบรวมข้อมูลแล้ว 
ซึ่งในขั้นแรกต้องมีการเตรียมข้อมูล และการคัดเลือกข้อมูลเพื่อที่น ามาใช้กับเครื่องมือส าหรับการพยากรณ์
จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ เนื่องจากข้อมูลบางส่วนอาจมีการผิดพลาด จึงต้องมีการ
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คัดเลือกข้อมูลให้ละเอียดและครบถ้วน เพื่อจะให้ได้ซึ่งผลการทดสอบที่มีประสิทธิภาพมากที่สุด ได้แก่ การ
ท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) 

4. การวิเคราะห์ข้อมูล ผู้วิจัยเลือกการใช้โปรแกรม WEKA 3.8.6 เพื่อวิเคราะห์ข้อมูลและสร้าง
แบบจ าลองการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ โดยใช้วิธีการวิเคราะห์อนุกรม
เวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล โดยข้อมูลที่ใช้ในการวิจัยได้แก่ ปีที่เก็บข้อมูล จังหวัดและจ านวนผู้เข้า
บ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ วิธีการทั้งหมดจะให้ผลลัพธ์ในรูปแบบของแบบจ าลอง 

5. การทดสอบข้อมูลและเลือกเทคนิคข้อมูลที่เหมาะสม เป็นการน าข้อมูลที่ได้จากการรวบรวมและท า
การคัดเลือกแล้ว จึงน าข้อมูลที่ได้ผ่านการคัดเลือกน ามาทดสอบกับโปรแกรม Weka ซึ่งแต่ละเทคนิคก็จะมี
ลักษณะการท างานที่แตกต่างกัน และให้ผลลัพธ์ที่ต่างกัน ซึ่งโมเดลที่ได้ผ่านการทดสอบแล้วจะถูกคัดเลือก
โมเดลที่มีความเหมาะสม มาใช้ในการวิเคราะห์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ เพื่อน าไปใช้
ในการหาทางรับมือกันต่อไป 

6. สรุปผลการวิจัยและข้อเสนอแนะ เป็นกล่าวถึงข้อสรุปจากผลการวิจัย เป็นการน าเทคนิคเหมือง
ข้อมูลที่ได้ผ่านการทดสอบเรียบร้อยแล้ว น าผลการวิจัยเสนอให้หน่วยงานที่เกี่ยวข้องได้น าผลการวิจัยชิ้นนี้
น าไปใช้เพื่อหาทางเตรียมการรับมือกับจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ที่เกิดขึ้นในอนาคต
ต่อไป 

ประโยชน์ที่คาดว่าจะได้รับ 

1. เพื่อลดจ านวนผู้เสพติดสารเสพติด 
2. เพื่อส่งเสริมและพัฒนาเศรษฐกิจของประเทศ 



 
 

 

บทที่ 2 

แนวคิด ทฤษฎี และงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

จากการศึกษาและค้นคว้างานวิจัยที่เกี่ยวข้องกับการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติด
ระบบสมัครใจ โดยใช้วิธีวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล แบ่งออกเป็น 2 หัวข้อ ได้แก่ แนวคิด 
ทฤษฎี และงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง โดยมีรายละเอียดดังนี ้
ทฤษฎีที่เกี่ยวขอ้ง 

1. การท าเหมืองข้อมูล (Data Mining) 
เหมืองข้อมูล (Data Mining) คือกระบวนการวิเคราะห์เพื่อค้นหาความสัมพันธ์หรือรูปแบบจาก

ฐานข้อมูลขนาดใหญ่ โดยอาศัยหลักการทางสถิติและการเรียนรู้ของเครื่อง เพื่อน าข้อมูลสารสนเทศที่ได้ มา
ประกอบการตัดสินใจหรือวางแผนทางธุรกิจในอนาคต การท าเหมืองข้อมูลจึงมีประโยชน์อย่างมากในการ
ประกอบการตัดสินใจ ทั้งด้าน ธุรกิจ การแพทย์ เป็นต้น อดุลย์ ยิ้มงาม, (2565) โดยขั้นตอนการท าเหมือง
ข้อมูลมีกระบวนการวิเคราะห์ข้อมูลแบบมาตรฐานคือ CRISP - DM (Cross Industry Standard Process 
For Data Mining) ซึ่งกระบวนการ CRISP-DM มี 6 ขั้นตอนดังนี้ (เอกสิทธิ์ พัชรวงศ์ศักดา, 2565) 

 
ภาพที่ 2.1 ขั้นตอนกระบวนการ CRISP-DM 

1) ท าความเข้าใจในธุรกิจ (Business Understanding) ท าความเข้าใจกับปัญหาและวิเคราะห์ปัญหา
ออกมาในรูปแบบโจทย์ พร้อมทั้งด าเนินการวางแผนการด าเนินงานเบื้องต้น
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2) ท าความเข้าใจข้อมูล (Data Understanding) เป็นการรวบรวมข้อมูลทั้งหมด เพื่อน าไปวิเคราะห์
ข้อมูลซึ่งข้อมูลที่รวบรวมมาได้นั้นต้องพิจารณาว่าจะใช้น าไปวิเคราะห์ทั้งหมดหรือคัดเลือกข้อมูลบางส่วน 

3) การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) ตรวจสอบความสมบูรณ์ของข้อมูล ข้อมูลมีความถูกต้อง
หรือมีความเหมาะสมในการใช้งาน เช่น การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) โดยการลบข้อมูลที่ไม่
จ าเป็นออก การแปลงข้อมูลอยู่ในระดับเดียวกัน การแก้ไขข้อมูลที่มีค่าว่าง เป็นต้น ซึ่งเป็นขั้นตอนที่ใช้เวลา
ในการท านานที่สุด 

4) การจัดท าตัวแบบ (Modeling) เป็นขั้นตอนที่นาข้อมูลที่มีความสมบูรณ์ น ามาวิเคราะห์ด้วยเทคนิค
เหมืองข้อมูลเพื่อท าการทดสอบข้อมูลกับแต่ละเทคนิค เพื่อให้ได้ผลลัพธ์ที่ตรงตามวัตถุประสงค์ ซึ่งขั้นตอนนี้
อาจกลับไปท าขั้นตอนที่สาม (Data Preparation) เพื่อให้ข้อมูลมีความเหมาะสมกับเทคนิคเหมืองข้อมูล 

5) การประเมินผล (Evaluation) เมื่อได้ผลลัพธ์ตามวัตถุประสงค์แล้ว ผลลัพธ์ที่ได้น ามาวัด
ประสิทธิภาพของเทคนิคเหมืองข้อมูล เพื่อตรวจสอบความถูกต้องและความแม่นย าของเทคนิคเหมืองข้อมูล 
หากยังไม่ได้ผลลัพธ์ที่ต้องการอาจกลับไปท าขั้นตอนที่สี่ (Modeling) เพื่อค้นหาเทคนิคเหมืองข้อมูลที่มี
ประสิทธิภาพตามวัตถุประสงค ์

6) การน าเอาไปใช้งาน (Deployment) ขั้นตอนสุดท้ายเป็นการน าผลลัพธ์ที่ได้ผ่านการวิเคราะห์และ
ทดสอบ น ามาใช้จริงเพ่ือให้เกิดประโยชน์ต่อบริษัทหรือองค์กร 

2. ข้อมูลอนุกรมเวลา (Time Series Data) 
คือข้อมูลที่มีการจัดเก็บชุดข้อมูลเป็นล าดับเวลาอย่างต่อเนื่อง เช่น ข้อมูลยอดขายประจ าเดือนของ

ร้านค้า ราคาน้ ามันรายวัน ข้อมูลค่าฝุ่นละอองรายชั่วโมง เป็นต้น ซึ่งการเก็บข้อมูลมีรูปแบบการจัดเก็บเป็น 
รายชั่วโมง รายวัน รายเดือน รายไตรมาส และ รายปี ทั้งนี้ขึ้นอยู่กับความเหมาะสมในการน าไปใช้งาน 
(เฉลิมพล จตุพร, 2560) ส่วนประกอบของอนุกรมเวลาอนุกรมเวลามี 4 ส่วนได้แก่ แนวโน้ม (Trend)       
วัฏจักร (Cycle) การเปลี่ยนแปลงตามฤดูกาล (Seasonal Variation) และความผันผวนผิดปกติ (Irregular 
Fluctuations) 

1) แนวโน้ม (Trend) หมายถึงช่วงอนุกรมเวลาที่มีการเพิ่มขึ้นหรือลดลง เช่น ยอดขายสินค้าของ
บริษัทหนึ่งอาจมีหลายปัจจัยที่ท าให้เกิดแนวโน้มการเพิ่มขึ้นของยอดขายหรือยอดขายดูลดลง ซึ่งมีหลาย
สาเหตุ การเพิ่มขึ้นของประชากร รายได้ที่เพิ่มขึ้นของประชากรท าให้มีก าลังซื้อสินค้ามากขึ้น เป็นต้น       
(ภูมิฐาน รังคกูลนุวัฒน,์ 2562) 
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ภาพที่ 2.2 แสดงกราฟอนุกรมเวลาที่มีลักษณะมีส่วนประกอบแนวโน้ม 

2) วัฏจักร (Cycle) หมายถึงอนุกรมเวลาที่มีรอบการเพิ่มขึ้นหรือลดลงเป็นระยะเวลานานอาจจะ 2 ปี 
5 ปีหรือ 10 ปี ซึ่งมีความคล้ายคลึงกับแบบแนวโน้มแต่จะมีรอบระยะเวลาที่ยาวนานกว่า 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที่ 2.3 ภาพแสดงกราฟที่มีส่วนประกอบเป็นวัฏจักร 

 

3) การเปลี่ยนแปลงตามฤดูกาล (Seasonal Variation) หมายถึงรูปแบบอนุกรมเวลาที่มีการเกิดซ้ า 
ทุกปี โดยสาเหตุหลักเกิดจากสภาพภูมิอากาศในแต่ละช่วงเวลา เช่น ในช่วงเดือนเมษายนพบว่ามีการใช้น้ า 
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ประปามากที่สุดช่วงเดือนพฤศจิกายนถึงธันวาคมพบว่ามีการใช้ไฟฟ้าลดลง ช่วงสิ้นปีมีผู้โดยสารกลับ
ต่างจังหวัดอย่างหนาแน่นเป็นต้น 

 
ภาพที่ 2.4 ภาพแสดงกราฟที่มีส่วนประกอบเป็นฤดูกาล 

4) ความผันผวนผิดปกติ (Irregular Fluctuations) หมายถึงอนุกรมเวลามีความผิดปกติ เกิดเหตุที่ไม่
คาดคิดท าให้การวิเคราะห์อนุกรมเวลาเกิดความคลาดเคลื่อนไปมาก ซึ่งสาเหตุเกิดจากปัจจัยภายนอกที่
มนุษย์ไม่สามารถควบคุมได้ เช่น การเกิดภัยพิบัติธรรมชาติ การเกิดสงคราม เหตุ การณ์ชุมนุมประท้วง    
เป็นต้น 

3. การวิเคราะห์การถดถอย (Regression Analysis) 
เป็นวิธีทางสถิติวิทยา โดยท าการศึกษาความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปร 2 ตัว ได้แก่ ตัวแปรอิสระ แทน

ค่าด้วยตัว X และตัวแปรตาม แทนค่าด้วยตัวแปร Y ความสัมพันธ์สามารถอยู่ในรูปแบบของ เส้นตรง เส้น
โค้ง ซึ่งการวิเคราะห์ถดถอยเชิงเส้น เป็นการตรวจสอบความสัมพันธ์ของตัวแปรทั้ง 2 เพื่อน าผลวิเคราะห์ที่
ได้ไปท านายอนาคต การถดถอยเชิงเส้นมีสมการดังน้ี (วรวิทย์ จันทร์สุวรรณ, 2565) 

 

𝛾� = 𝛽�0, 𝛽�1𝜒� + 𝜀� 
Y = ตัวแปรตาม 
X = ตัวแปรอิสระ 
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𝛽�0, 𝛽�1 = ค่าพารามิเตอร์ 

𝜀� = ค่าความคลาดเคลื่อนสุ่ม (Random error) 

4. ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนหรือเอสวีเอ็ม (Support Vector Machine : SVM) 
ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย (Support Vector Machine for Regression : SMR) 

เป็นเทคนิควิเคราะห์ข้อมูลชนิดหนึ่งที่พัฒนาต่อจากซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector 
Machine :SVM) ใช้ส าหรับท านายข้อมูลอนาคต โดยใช้หลักการไฮเปอร์แพลน 

5. ค่ารากที่สองของค่าความคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error :RMSE) 
ค่ารากที่สองของค่าความคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error :RMSE) เป็นค่าที่ใช้ใน
การวัดขนาดของความคลาดเคลื่อนของการพยากรณ์ โดยค่าดังกล่าวได้จากค่าความคลาดเคลื่อนก าลังสอง
เฉลี่ย (Mean Square Error :MSE) ซึ่งเป็นการน าผลต่างของค่าจริงและค่าที่ได้จากการพยากรณ์ยกก าลัง
สอง ถ้าค่าผลต่างมีค่ามากจะส่งผลให้ค่าความคลาดเคลื่อนมีค่าที่สูง จึงมีการน าค่าดังกล่าวมาค านวณด้วย
รากที่สอง (Square Root) เพื่อให้ค่าดังกล่าวมีหน่วยวัดเดียวกับค่าที่ท าการทดลอง ส าหรับค่า RMSE ที่ได้
จากการทดลองมีค่าน้อยแสดงให้เห็นว่าตัวแบบส าหรับพยากรณ์ สามารถท านายผลลัพธ์ที่มีความคลาด
เคลื่อนที่ต่ า หรือกล่าวคือแบบจ าลองการพยากรณ์มีประสิทธิภาพที่มีค่า RMSE สามารถค านวณได้ดังสมการ
ดังนี้ (สมชาย ปราการเจริญ, 2551) 

 

 
 

6. ค่าความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย Mean Absolute Error (MAE) 
ค่าความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย Mean Absolute Error (MAE) เป็นค่าเฉลี่ยของความแตกต่าง

สัมบูรณ์ระหว่างค่าพยากรณ์กับค่าจริง หากค่า MAE มีค่าน้อย แสดงว่าแบบจ าลองสามารถประมาณค่าได้
ใกล้เคียงกับค่าจริง ค่า MAE สามารถค านวณได้ดังจากสมการดังนี้ 
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7. การประมาณค่าความแม่นย า (Evaluation Criterion) 
การประมาณค่าความแม่นย า (Evaluation Criterion) จากวิธีต่างๆ ที่สร้างขึ้น แบบจ าลองที่สร้างขึ้น

ต้องมีความแม่นย า เข้ากันได้กับข้อมูลที่ใช้ในการสร้างแบบจ าลองนั้นสูงสุด (Model Best Fit) แบบจ าลองนี้
จะถูกน าไปทดสอบกับกลุ่มข้อมูลชุดที่ทราบค่าจริง (Actual Data) ผลจากการพยากรณ์ข้อมูลชุดใหม่ 
(Predicted Data) จะถูกน ามาค านวณหาค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ (Magnitude of Relative Error: 
MRE) โดยสามารถค านวณได้จากสมการนี ้

 

 
 

งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

วีรศักดิ์ ฟองเงิน และ วรปภา อารีราษฎร์ และ เผด็จ พรหมสาขา ณ สกลนคร (2561) ได้ศึกษาการ
พยากรณ์ปริมาณน้ าในเขื่อนกิ่วลม โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูลโดยมีวัตถุประสงค์เพื่อ 1) ศึกษาเทคนิคเหมือง
ข้อมูลที่เหมาะสมในการพยากรณ์ปริมาณน้ าในเขื่อน และ 2) เปรียบเทียบผลปริมาณน้ าจริงกับผลการ
พยากรณ์ปริมาณน้ าในเขื่อนกิ่วลม จังหวัดล าปาง โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล งานวิจัยนี้ได้บริหารจัดการ
ข้อมูลน้ าที่มีอยู่ที่เป็นปัจจัยต่อการเปลี่ยนแปลงระดับน้ าประกอบด้วย ปริมาณน้ าไหลเข้าเขื่อน ปริมาณน้ าใน
เขื่อน ปริมาณการปล่อยน้ าและอัตราการระเหย โดยรวบรวมข้อมูลรายวัน ตั้งแต่ปี พ.ศ. 2535 – พ.ศ. 2559 
รวม 25 ปี จ านวน 9,125 ระเบียน เพื่อน ามาพยากรณ์ด้วยเทคนิคการพยากรณ์ จากผลการทดลอง
ผลการวิจัยพบว่า 1) เทคนิคเหมืองข้อมูลที่เหมาะสมในการพยากรณ์ปริมาณน้ าในเขื่อนประกอบด้วย 4 
เทคนิค ได้แก่ เทคนิควิธีการวิเคราะห์การถดถอย (Regression Analysis) วิธีและโครงข่ายประสาทเทียม 
(Artificial Neural Network: ANN) วิธีแบบจ าลองต้นไม้เอ็มไฟว์พี (Model Tree: M5P) และ วิธีเทคนิค
ซัพพอร์ตเวคเตอร์แมชชีน (SVM) และ  2) ผลการเปรียบเทียบการพยากรณ์ปริมาณน้ ารายเดือนในเขื่อนกิ่ว
ลม จังหวัดล าปาง โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูลทั้ง 4 เทคนิค พบว่า วิธีแบบจ าลองต้นไม้เอ็ มไฟว์พี มีค่า
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สัมบูรณ์ของความคลาดเคลื่อนต่ าสุด ที่ 10.56 และเป็นวิธีที่เหมาะสมที่สุดส าหรับน าไปพัฒนาระบบ
พยากรณ์น้ าในเขื่อนทั้งนี้เมื่อพิจารณาค่าสัมบูรณ์ของความคลาดเคลื่อนแต่ละเทคนิค พบว่า วิธีแบบจ าลอง
ต้นไม้เอ็มไฟว์พี วิธีซัพพอร์ตเวคเตอร์แมชชีน วิธีวิเคราะห์การถดถอย และวิธีโครงข่ายประสาทเทียม มีค่า
ความคลาดเคลื่อนเท่ากับ 10.56, 10.84, 11.12 และ 12.53 ตามล าดับ การวิจัยแสดงให้เห็นถึง วิธี
แบบจ าลองต้นไม้เอ็มไฟว์พี ค่าเฉลี่ยของก าลังสองของความคลาดเคลื่อน และค่าเฉลี่ยของรากที่สองของ
ก าลังสองของความเป็นวิธีที่มีค่าความคลาดเคลื่อนต่ าสุด เหมาะส าหรับน าไปพัฒนาระบบเพื่อใช้ในการ
พยากรณ์ต่อไป 

สุพาพร บรรดาศักดิ์ และ จุฑามาศ แป้นทอง และ นุตยา กัลป์ลา (2559) ได้พัฒนาแบบจ าลองการ
พยากรณ์การใช้ลูกกอล์ฟในสนามฝึกซ้อมโดยใช้ตัวแปรอนุกรมเวลา โดยโปรแกรม Weka ด้วยเทคนิคเหมือง
ข้อมูล 2 เทคนิคได้แก่ 1) การถดถอยเชิงเส้น 2) การถดถอยเวกเตอร์ โดยใช้ข้อมูลในปี 2557 – 2559 จาก
ผลการทดลอง งานวิจัยน้ี ท าการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจ าลองด้วยเทคนิค 2 กับชุดข้อมูลฝึกฝน 
และชุดข้อมูลทดสอบ เป็นชุดข้อมูลย้อนหลัง 1) 3 วัน 2) 5 วัน 3) 7 วัน 4) 11 วัน 5) 15 วัน 6) 21 วัน 7) 
31 วัน โดยจะแบ่งการทดสอบเป็น 2 แบบ ได้แก่ การพยากรณ์จ านวนลูกกอล์ฟที่ใช้ในวันถัดไป และการ
พยากรณ์โดยแบ่งตามรูปแบบแพ็กเกจบริการ 1) การพยากรณ์จ านวนลูกกอล์ฟที่ใช้ในวันถัดไป เป็นจ านวน 
496 วัน โดยมีผลคือ การถดถอยเชิงเส้น ในชุดข้อมูลย้อนหลัง 7 วัน ได้ค่า MAE 34.32027 ซึ่งเป็นค่าต่ า
ที่สุด ไปใช้สร้างแบบจ าลองเพื่อการพยากรณ์จ านวนลูกกอล์ฟที่ใช้ในวันถัดไป 2) การพยากรณ์โดยแบ่งตาม
รูปแบบแพ็กเกจบริการ ได้แก่ คูปองชุด จ านวน 499 วัน การถดถอยเชิงเส้น ในชุดข้อมูลย้อนหลัง 7 วัน 
MAE 8.134866689 เป็นค่าดีที่สุด, คูปองเล่ม จ านวน 418 วัน การถดถอยเชิงเส้น ในชุดข้อมูลย้อนหลัง 21 
วัน MAE 1.507164914 เป็นค่าดีที่สุด, ลูกชุด จ านวน 499 วัน การถดถอยเชิงเส้น ในชุดข้อมูลย้อนหลัง 21 
วัน MAE 5.416515077 เป็นค่าดีที่สุด, ลูกถาด จ านวน 498 วัน การถดถอยเชิงเส้น ในชุดข้อมูลย้อนหลัง 7 
วัน MAE 6.026183058 เป็นค่าที่ดีที่สุด งานวิจัยนี้แสดงให้เห็นถึง การแบ่งประเภทเป็นรวมชนิด กับแยก
ชนิด จะสามารถได้ค่าความคลาดเคลื่อนที่เหมาะสมที่สุดกับแต่ละชนิด เพื่อน าไปปรับใช้ให้เกิดผลลัพธ์ที่ดี
ที่สุด 

พิชญากร เลค (2561) ได้ศึกษาเกี่ยวกับการพยากรณ์อัตราแลกเปลี่ยนสกุลเงินตราต่างประเทศโดย
การใช้การวิเคราะห์อนุกรมเวลา โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล 3 เทคนิค ได้แก่ 1) การถดถอยเชิงเส้น 2) 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น 3) ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการ
ถดถอย โดยใช้ข้อมูลอัตราการแลกเปลี่ยนเงินตราต่างประเทศ ปี 2552 - 2560 จ านวน 108 เดือน การ
แลกเปลี่ยนเงินตราต่างประเทศมีผลกระทบต่อ ราคาสินค้า ภาวะเงินเฟ้อ ดุลการค้าและดุลบัญชีเดินสะพัด 
การลงทุนในต่างประเทศรายได้ของประชาชน ซึ่งเป็นปัจจัยภายนอกที่จะกระทบต่อผลการทดลองได้ โดย
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เลือกสกุลเงินจ านวน 5 สกุลเงิน ได้แก่ สกุลเงิน ดอลลาร์ (USD) ประเทศสหรัฐอเมริกา สกุลเงินปอนด์ 
สเตอร์ลิง ประเทศอังกฤษ (GBP) สกุลเงินยูโร (EUR) กลุ่มสหภาพยุโรป สกุลเงินเยน (JPY) ประเทศญี่ปุ่น 
และสกุลเงินหยวน เรนมินบิ (CNY) ประเทศจีน โดยจะแบ่งชุดข้อมูลออกเป็น 2 ชุด คือ ชุดข้อมูลส าหรับการ
เรียนรู้ซึ่งเป็นข้อมูลรายเดือน โดยใช้ข้อมูลตั้งแต่ปี 2552 - 2559 โดยเป็นชุดข้อมูลย้อนหลัง 1) 3 เดือน 2) 6 
เดือน 3) 9 เดือน 4) 12 เดือน และ ใช้ชุดข้อมูลปี 2560 เป็นชุดข้อมูลทดสอบ เพื่อสร้างรูปแบบการ
พยากรณ์อัตราการแลกเปลี่ยนเงินตราต่างประเทศด้วยวิธีการวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล 
ผลการวิจัย สกุลเงินดอลลาร์ แบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย ชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 
เดือน มีประสิทธิภาพสูงสุด มีค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ร้อยละ 2.43 สกุลเงินปอนด์สเตอลิง 
แบบจ าลองเทคนิคการถดถอยเชิงเส้น ชุดข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน มีประสิทธิภาพสูงสุด มีค่าเฉลี่ยความ
คลาดเคลื่อนร้อยละ 0.64 สกุลเงินยูโร ซัพพอร์ตเวคเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย ชุดข้อมูลย้อนหลัง 12 
เดือนมีประสิทธิภาพสูงสุด มีค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนร้อยละ 1.39 สกุลเงินเยน ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชัน
ส าหรับการถดถอย ชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน มีประสิทธิภาพสูงสุด มีค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนร้อยละ 
2.57 สกุลเงินหยวน เรนมินบิ แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ชุดข้อมูล
ย้อนหลัง 12 เดือน มีค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนร้อยละ 0.97 งานวิจัยนี้แสดงให้เห็นถึง การเลือกใช้เทคนิค
เหมืองข้อมูลแต่ละชนิด ข้อมูลย้อนหลังที่เหมาะสมกับชนิดของข้อมูล เป็นสิ่งที่ท าให้เห็นถึงประสิทธิภาพของ
แบบจ าลองแต่ละแบบ 

ปทิตญา บุญรักษา และจารี ทองค า (2560) ได้พัฒนาแบบจ าลองการเกิดอุบัติเหตุทางถนน โดยใช้
เทคนิคอนุกรมเวลา โดยการใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล 5 เทคนิค ได้แก่ 1) Linear Regression 2) Artificial 
Neural Network 3) Sequential Minimal Optimization for Regression 4) Support Vector 
Machine Regression 5) Gussian Process โดยใช้ข้อมูลการเกิดอุบัติเหตุช่วงเดือน มกราคม พ.ศ. 2554 - 
ธันวาคม พ.ศ. 2559 เป็นจ านวน 7 ปี ทั้งสิ้น 78 เดือน แบ่งชุดข้อมูลออกเป็น 2 ส่วน 1) ชุดข้อมูลส าหรับ
ฝึกสอน 2) ชุดข้อมูลส าหรับทดสอบ โดยท าการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจ าลองด้วยค่า Mean 
Absolute Error (MAE) และ Root Mean Square Error (RMSE) ผลการวิจัย ผู้วิจัยได้ท าการทดลอง แบ่ง
ประเภทของอุบัติเหตุในรูปแบบต่างๆ ตั้งแต่ประเภทของยานพาหนะ เพศ มูลค่าความเสียหาย และความ
สูญเสียโดยได้ผลการทดลองพบว่า เทคนิค SVM ให้ค่า MAE และค่า RMSE ให้ค่าความผิดพลาดต่ าที่สุดเมื่อ
น ามาเปรียบเทียบกับเทคนิค LR, ANN, SMOreg และ Gussian Process จึงมีความเหมาะสมในการน าไป
พัฒนาแบบจ าลองเพื่อพยากรณ์การเกิดอุบัติเหตุบนท้องถนนโดยใช้เทคนิคอนุกรมเวลา งานวิจัยนี้แสดงให้
เห็นถึง กราฟข้อมูลการเกิดอุบัติเหตุย้อนหลัง มีลักษณะเป็นการผันแปรตามฤดูกาลทั้งนี้ผู้วิจัยยังได้แนะน า 
ถึงปัจจัยภายนอกอ่ืน ๆ เช่น แสงส่องสว่างที่อาจเกิดช ารุดในภายหลังอาจเป็นปัจจัยเพ่ิมเติมได ้
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ฉริยะ อัครวรรณ และจารี ทองค า (2561) ได้ศึกษาเกี่ยวกับการสร้างตัวแบบจ าลองการพยากรณ์การ
ใช้หนังสือด้วยเทคนิคอนุกรมเวลา โดยมีวัตถุประสงค์เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพของเทคนิคอนุกรมเวลา
การใช้หนังสือของสมาชิกห้องสมุด น าข้อมูลการใช้หนังสือระหว่างช่วงปี พ.ศ. 2557 – 2560 โดยใช้
โปรแกรม Weka สร้างแบบจ าลองด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล 5 เทคนิค ได้แก่ 1) โครงข่ายประสาทเทียมแบบ
หลายชั้นแบบถดถอย 2) โครงข่ายประสาทเทียมแบบถดถอย 3) เทคนิคสนับสนุนเส้นสมมุติแบบถดถอย 4) 
การวิเคราะห์การถดถอยโลจิสติก 5) การเรียนรู้ต้นไม้ตัดสินใจแบบถดถอย อัลกอริทึมการตัดกิ่งต้นไม้ โดย
วัดค่าด้วยการหาค่าเฉลี่ยคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์ และค่าความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยรากที่สอง ผลการวิจัย ชุด
ข้อมูลหนังสือมีการใช้งานสูงในช่วงเดือนกุมภาพันธ์-มีนาคม และ กันยายน-ตุลาคม และการใช้งานต่ าในช่วง 
พฤษภาคม-มิถุนายน และธันวาคม ของทุกปี ท าให้สอดคล้องกับรูปแบบการเปลี่ยนแปลงของอนุกรมเวลา
ตามฤดูกาลหลังจากการแบ่งชุดข้อมูล ในการพยากรณ์การใช้หนังสือทั้ง 10 หมวด และท าการเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพของแบบจ าลองพบว่า เทคนิคสนับสนุนเส้นสมมุติแบบถดถอย มีผลการพยากรณ์ใกล้เคียงกับ
ปริมาณหนังสือจริงมากที่สุด จ านวน 7 หมวด เป็นค่าที่ดีที่สุด งานวิจัยนี้แสดงให้เห็นถึง การแบ่งชุดข้อมูล
การเรียนรู้และชุดข้อมูลส าหรับการทดสอบในรูปแบบ Slide Window แล้วจึงวัดประสิทธิภาพของ
แบบจ าลองด้วยค่า MAE และ RMSE เพื่อหาค่าเฉลี่ยที่ดีที่สุด ซึ่งได้ผลการทดลองเป็นเทคนิคสนับสนุนเส้น
สมมุติแบบถดถอยได้ค่าเฉลี่ยน้อยที่สุด จงึเป็นแบบจ าลองที่มีประสิทธิภาพมากที่สุด 

สมร เหล็กกล้า และจารี ทองค า (2561) ได้ศึกษาเกี่ยวกับการพยากรณ์อัตราแลกเปลี่ยนเงินตราจาก
การอ้างอิงราคาจากตลาดการแลกเปลี่ยนเงินต่างประเทศ มีวัตถุประสงค์เพื่อการศึกษาแบบจ าลองในการ
พยากรณ์อัตราแลกเปลี่ยนเงินตราต่างประเทศ โดยใช้ข้อมูล เดือนกุมภาพันธ์ ค.ศ. 2014 ถึง มกราคม ค.ศ. 
2017 โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล 4 เทคนิค ได้แก่ 1) Linear Regression 2) Multi-Layer 9 Perceptron 
3) Support Vector Machine Regression 4) Sequential Minimal Optimization Regression เพื่อ
ค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์และ ค่าของรากของความเคลื่อนที่ก าลังสอง เป็นค่าวัดประสิทธิภาพของ
แบบจ าลอง ผลการทดลองเทคนิค Sequential Minimal Optimization Regression สามารถพยากรณ์
อัตราแนวโน้มการแลกเปลี่ยนเงินตราต่างประเทศได้ดี โดยมีค่า MAE เท่ากับ 0.50 และค่า RMSE เท่ากับ 
0.53 สอดคล้องกับงานของ Jin-Fang Yang และ Da-Ping Xu งานวิจัยนี้แสดงให้เห็นถึง ข้อมูลการ
แลกเปลี่ยนเงินตราที่ได้ถูกน ามาใช้การวัดประสิทธิภาพของแบบจ าลองเพื่อช่วยในการวิเคราะห์และการ
แก้ปัญหาการขึ้นลงของอัตราแลกเปลี่ยนเงินของตลาด Forex ผลการทดลองพบว่า เทคนิค SVMR สามารถ
พยากรณ์ได้ดีกว่า LR,MLP and SMOR 
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บทสรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
จากที่ได้ศึกษางานวิจัยที่เกี่ยวข้องของนักวิจัยหลายๆท่าน สามารถน ามาสรุปได้ดังนี้ 

ตารางที่ 2.5 สรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

ล าดับ ชื่อเรื่อง วัตถุประสงค ์ วิธีวิจัย สรุปผล 
1. การพยากรณ์ปริมาณ

น้ าในเขื่อนกิ่วลม โดย
ใช้เทคนิค 
เหมืองข้อมูล 
 

1) เพื่อศึกษา
เทคนิคเหมือง
ข้อมูลที่เหมาะสม
ในการพยากรณ์
ปริมาณน้ าใน
เขื่อน 
2) เพื่อ
เปรียบเทียบผล
ปริมาณน้ าจริงกับ
ผลการพยากรณ์
ปริมาณน้ าใน
เขื่อนกิ่วลม 

1) เทคนิควิธีการ
วิเคราะห์การถดถอย 
(Regression Analysis) 
2) วิธีและโครงข่าย
ประสาทเทียม (Artificial 
Neural Network:ANN) 
3) วิธีแบบจ าลอง
ต้นไม้เอ็มไฟว์พี (Model 
Tree: M5P) 
4) วิธีเทคนิคซัพพอร์ต
เวคเตอร์แมชชีน (SVM) 

เทคนิควิธี
แบบจ าลอง 
ต้นไม้เอ็มไฟว์พ ี
ค่าเฉลี่ยความคลาด 
เคลื่อนสัมบูรณ์ 
และความคลาด
เคลื่อนเฉลี่ยก าลัง
สอง มีค่าความ
คลาดเคลื่อน 
ต่ าสุดโดยมีค่าที่ 
10.58% และ 
13.73% 

2. พยากรณ์การใช้ลูก
กอล์ฟในสนาม
ฝึกซ้อมโดยใชต้ัวแปร
อนุกรมเวลา 
 

1) เพื่อการ
พยากรณ์จ านวน
ลูกกอล์ฟที่ใชใ้น
วันถัดไป 
2) เพื่อการ
พยากรณ์โดยแบ่ง
ตามรูปแบบ
แพ็กเกจบริการ 

1) แบบจ าลองการ
ถดถอยเชิงเส้น (Linear 
Regression) 
2) แบบจ าลองซัพพอร์ต
เวกเตอร์แมชชีนส าหรับ
การถดถอย (Support 
Vector Machine for 
Regression) 

เทคนิคการถดถอย
เชิงเส้นในรอบ 7 
วัน ให้ค่าดีที่สดุ
เท่ากับ 34.32 

3. การพยากรณ์อัตรา
การแลกเปลี่ยนสกุล
เงินต่างประเทศ 
 

เพื่อสร้างรูปแบบ
การพยากรณ์
อัตราการ
แลกเปลี่ยน
เงินตรา 

1) แบบจ าลองการ
ถดถอยเชิงเส้น (Linear 
Regression) 
2) แบบจ าลองโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบเปอร ์

1) เทคนิคซัพพอร์ต 
เวกเตอร์แมชชีน 
ส าหรับการถดถอย 
ส าหรับสกุลเงนิ
ดอลลาร์  สกุลเงิน  
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ตารางที่ 2.5 (ต่อ) สรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
ล าดับ ชื่อเรื่อง วัตถุประสงค ์ วิธีวิจัย สรุปผล 
  ต่างประเทศด้วย

วิธีการวิเคราะห์
อนุกรมเวลาด้วย
เทคนิคเหมืองข้อมูล 

เซ็ปตรอนหลายชั้น 
(Multilayer 
Perceptron:MLP) 
3) แบบจ าลองซัพ
พอร์ตเวกเตอร์แม
ชชีนส าหรับการ
ถดถอย (Support 
Vector Machine 
for Regression) 

ยูโร สกุลเงินเยน ค่าความ
แม่นย า ที่ร้อยละ 2.43 
ร้อยละ 1.39 รอ้ยละ 
2.57 ตามล าดับ 
2) แบบจ าลองการถดถอย
เชิงเส้นส าหรับเงินสกุล 
ปอนด์สเตอร์ลิง ซึ่งม ี
ความแม่นย า ที่ร้อยละ 
0.64 
3) แบบจ าลองโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบเปอร ์
เซ็ปตรอนหลายชั้น 
ส าหรับสกุลเงนิหยวน 
เรนมินบิ มีความ 
แม่นย า ที่ร้อยละ 0.97 

4 การพยากรณ์
จ านวน 
ผู้ประสบ
อุบัติเหตุ 
บนท้องถนน 
 

เพื่อพยากรณ์การเกิด
อุบัติเหตุบนท้องถนน 

1) Linear 
Regression (LR) 
2) Artificial 
Neural Network 
(ANN) 
3) Sequential 
Minimal 
Optimization for 
Regression 
(SMOreg) 

เทคนิค SVM 
ให้ค่า MAE และ 
ค่า RMSE 
ให้ค่าความผิดพลาด 
ต่ าที่สุด 
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ตารางที่ 2.5 (ต่อ) สรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
ล าดับ ชื่อเรื่อง วัตถุประสงค ์ วิธีวิจัย สรุปผล 
   4) Support 

Vector Machine 
Regression (SVR) 
5) Gussian 
Process (GP) 

 

5. การพยากรณ์
การใช้หนังสือ
ด้วยเทคนิค
อนุกรมเวลา 
 

เพื่อเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพของ
เทคนิคอนุกรมเวลา
การใช้หนังสือของ
สมาชิกห้องสมุด 

1) เทคนิคโครงข่าย
ประสาทเทียม 
2) เทคนิคโครงข่าย
ประสาทเทียม
หลายชั้นแบบ
ถดถอย 
3) เทคนิคโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบ
ถดถอย 
4) เทคนิค
สนับสนุนเส้น 
สมมุติแบบถดถอย 
5) การวิเคราะห์
การถดถอยโลจิ
สติกส ์
6) การเรียนรู้ตน้ไม้
ตัดสินใจแบบ
ถดถอย 

เทคนิคการสนบัสนุนเส้น
สมมุติแบบถดถอยให้ค่า
ใกล้เคียงกับค่าจริงมาก
ที่สุดโดยมีค่าเฉลี่ย
คลาดเคลื่อนสมบูรณ์
เท่ากับ 9.42 และค่าความ
คลาดเคลื่อนเฉลี่ย รากที่
สองเท่ากับ 11.46 
ตามล าดับ 

6. พยากรณ์อัตรา 
แลกเปลี่ยน
เงินตรา 
 

เพื่อการศึกษา
แบบจ าลองในการ
พยากรณ์อัตรา
แลกเปลี่ยนเงนิตรา 

1) Linear 
Regression (LR) 
2) Multi-layer 
Perceptron 

เทคนิค SMOR ให ้
ประสิทธิภาพในการ
พยากรณ์มากที่สุด 
โดยมีค่าค่าเฉลีย่ความ 
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ตารางที่ 2.5 (ต่อ) สรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
ล าดับ ชื่อเรื่อง วัตถุประสงค ์ วิธีวิจัย สรุปผล 
  ต่างประเทศ  (MLP) 

3) Support 
Vector Machine 
Regression 
(SVMR) 
4) Sequential 
Minimal 
Optimization 
(SMOR) 

โดยมีค่าค่าเฉลีย่ความ 
คลาดเคลื่อนสมับูรณ ์
0.50 

 
 



 
 

 

บทที่ 3 

วิธีการด าเนินการวิจัย 

 

 

ภาพที่ 3.1 ขั้นตอนการสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 

รูปแบบงานวิจัย 

งานวิจัยนี้มุ่งเน้นการสร้างแบบจ าลองเพื่อใช้ในการท านายปริมาณจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติด
ระบบสมัครใจ โดยใช้วิธีการวิเคราะห์ เหมืองข้อมูลแบบอนุกรมเวลา (Time Series Data Mining 
Techniques) โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูลทั้ง 3 เทคนิค ได้แก่ การถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น (Multilayer Perceptron) ซัพพอร์ต
เวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย (Support Vector Machine for Regression) โดยการน าแบบจ าลอง
การพยากรณ์ที่ได้จากเทคนิคต่าง ๆ มาเปรียบเทียบประสิทธิภาพ การวิจัยนี้มีการท าชุดข้อมูลเพียง 1 ส่วน 
คือ 1) ชุดข้อมูลเรียนรู้ (Training Data set) ใช้วิธีการวัดรากของความเคลื่อนที่ก าลังสอง (Root Mean 
Square Error : RMSE) และค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์ (Mean Absolute Error : MAE) เพื่อแสดง
การเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจ าลองเพื่อใช้ประมาณค่าปริมาณจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษาระบบ
สมัครใจ 

ชุดข้อมูล 

ทางผู้วิจัยได้เลือกใช้ชุดข้อมูลจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ที่ได้จากข้อมูลเปิด
ภาครัฐ ส านักงาน ป.ป.ส. ผ่านทางเว็บไซต์ https://data.oncb.go.th/treat เป็นชุดข้อมูลรายวันตั้งแต่ปี 
พ.ศ. 2557 ถึง ปี พ.ศ. 2565 เป็นจ านวน 9 ปี ดังนี้
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1. ชุดข้อมูลส าหรับเรียนรู้ (Training Data Set) ใช้ข้อมูลตั้งแต่ ปี 2557 ถึง ปี 2565 โดยได้ท า การ
แบ่งชุดข้อมูลย้อนหลัง (Lagged) ดังนี ้

- จังหวัดเชียงใหม่ จังหวัดเชียงราย จังหวัดเพชรบูรณ์ จังหวัดกรุงเทพมหานคร จังหวัดขอนแก่น 
จังหวัดชลบุรี จังหวัดนครราชสีมา จังหวัดปทุมธานี จังหวัดศรีสะเกษ จังหวัดสงขลา จังหวัดสุราษฎร์ธานี 
และจังหวัดอุดรธาน ีแบ่งเป็นชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน 6 เดือน 9 เดือน และ 12 เดือน 

เครื่องมือที่ใช้ในการวิจัย 

ทางผู้วิจัยได้เลือกใช้โปรแกรม Microsoft Excel 2016 ในการจัดเก็บชุดข้อมูล ใช้โปรแกรม Weka 
Version 3.8.6 ในการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 

วิธีด าเนินการวิจัย 

งานวิจัยชิ้นนี้ได้น าเทคนิคเหมืองข้อมูลมาท าจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ผู้วิจัย
ได้ด าเนินตามมาตรฐานกระบวนการเหมืองข้อมูล Cross – Industry Standard Process for data Mining 
(CRISP-DM) โดยมีขั้นตอนด าเนินการวิจัยดังนี ้

1. ท าความเข้าใจกับปัญหา (Business Understanding) 
2. ท าความเข้าใจกับข้อมูล (Data Understanding) 
3. การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) 
4. การสร้างแบบจ าลองข้อมูล (Modeling) 
5. การประเมินผล (Evaluation) 
6. การน าไปใช้ (Deployment) 
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ภาพที่ 3.2 ขั้นตอนกระบวนการ CRISP-DM 

ท าความเข้าใจกับปัญหา (Business Understanding) 

ในปัจจุบันประเทศไทยก าลังประสบปัญหาเกี่ยวกับยาเสพติดมานาน มันสามารถบ่อนท าลายชีวิต
คนเราได้ในทุกๆ ด้าน ไม่ว่าจะชีวิตครอบครัว หน้าที่การงาน หรือสุขภาพ และถึงแม้ผู้ที่มีปัญหาการเสพติด
จะรู้ดีถึงอันตรายของมัน หากผู้เสพติดจ านวนไม่น้อยมักไม่ยอมเข้ารับการบ าบัดรักษา วันนี้เรามาท าความ
เข้าใจถึงเหตุผลที่ผู้เสพติดมักเชื่อว่าพวกเค้าไม่จ าเป็นต้องเข้ารับการบ าบัด 

ส าหรับผู้คนที่มีปัญหาการเสพติดแล้ว พวกเขาเข้าใจดีว่า การเสพติดยาหรือเสพติดสุรา มักจะมี
ผลเสียและท าลายชีวิตของพวกเขา และส่วนใหญ่แล้วพวกเขาก็เกลียดการเสพติดของตัวเอง และแม้กระทั่ง
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เกลียดตัวเอง แต่กระนั้นก็ตาม ผู้ที่มีปัญหาการเสพติดจ านวนมากก็ปฏิเสธที่จะเข้ารับการบ าบัดรักษา จาก
รายงานยาเสพติดโลกประจ าปี พ.ศ. 2562 โดยส านักงานว่าด้วยยาเสพติดและอาชญากรรมแห่ง
สหประชาชาติ ระบุว่า ในแต่ละปีมีผู้ที่ใช้ยาเสพติดได้รับการรักษาเพียง 1 ใน 7 เท่านั้น 

ในประเทศไทย สถานการณ์ผู้ใช้สารเสพติดของประเทศไทย จากรายงานในปี 2562 พบว่าผู้ใช้สาร
เสพติดชนิดใดชนิดหนึ่งภายในหนึ่งปีมีจ านวนถึง 1.4 ล้านคน แต่สถิติของผู้เข้ารับการบ าบัดในปี 2562 มีผู้
เข้ารับการบ าบัดรักษาเพียง 240,547 ราย และในปี 2563 สถิติของผู้เข้ารับการบ าบัดรักษาก็ลดลงเหลือ 
194,184 ราย 

ท าความเข้าใจกับข้อมูล (Data Understanding) 

งานวิจัยนี้ผู้จัดท าได้รวบรวมและเก็บข้อมูลจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ เป็นชุด
ข้อมูลรายปีอนุกรมเวลาโดยแบ่งเป็น 12 ชุดข้อมูลตั้งแต่ปี พ.ศ. 2557 ถึง ปี พ.ศ. 2565 เป็นจ านวน 9 ปี ซึ่ง
เป็นชุดข้อมูลจากข้อมูลเปิดภาครัฐ ส านักงาน ป.ป.ส. ผ่านทางเว็บไซต์ https://data.oncb.go.th/treat 
จ านวน 12 ชุดข้อมูลได้แก่ จังหวัดเชียงใหม่ จังหวัดเชียงราย จังหวัดเพชรบูรณ์ จังหวัดกรุงเทพมหานคร 
จังหวัดขอนแก่น จังหวัดชลบุรี จังหวัดนครราชสีมา จังหวัดปทุมธานี จังหวัดศรีสะเกษ จังหวัดสงขลา จังหวัด
สุราษฎร์ธานี และจังหวัดอุดรธานี 

การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) 

งานวิจัยนี้มุ่งเน้นการสร้างแบบจ าลองเพื่อใช้ในการท านายจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบ
สมัครใจ โดยข้อมูลที่ถูกใช้งานจากฐานข้อมูลจ านวนมากนั้นจ าเป็นต้องผ่านการคัดกรองข้อมูลหรือการท า
ความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) เพื่อคัดเลือกข้อมูลที่ถูกต้องตามวัตถุประสงค์ที่ต้องการและมีความ
เหมาะสมต่อการน าไปวิเคราะห์ข้อมูล ดังภาพที่ 3.3 
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ภาพที่ 3.3 จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 12 จังหวัด 
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จ ำนวนผู้ เข้ำบ ำบดัรักษำระบบสมคัรใจ 12 จงัหวดั

เชียงใหม่ เชียงรำย เพชรบรูณ์ กรุงเทพฯ ขอนแก่น ชลบรีุ

นครรำชสีมำ ปทมุธำนี ศรีสะเกษ สงขลำ สรุำษฎร์ธำนี อดุรธำนี
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การสร้างแบบจ าลองข้อมูล (Modeling) 

หลังจากรวบรวมข้อมูลผู้เข้ารับการบ าบัดการเสพติดระบบสมัครใจ แล้วจึงน าข้อมูลที่ได้ผ่านการ
คัดเลือกน ามาทดสอบกับโปรแกรม Weka (Waikato Environment for Knowledge Analysis) เป็น
เครื่องมือที่ใช้ในการวิจัยส าหรับการสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์ ผู้วิจัยเลือกใช้โปรแกรม Weka version 
3.8.6 เพื่อวิเคราะห์ข้อมูลและสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัคร
ใจ โดยใช้วิธีการวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล (Time Series Data Mining Techniques) 
โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล 3 เทคนิคคือ การถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) แบบจ าลองโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น (Multilayer Perceptron: MLP) และ ซัพพอร์ตเวกเตอร์แม
ชชีนส าหรับการถดถอย (Support Vector Machine for Regression) โดยผลลัพธ์ของการประมวลผล
ข้อมูลอนุกรมเวลาจะอยู่ในรูปแบบจ าลองของการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 
ผู้วิจัยได้ท าข้อมูลเป็น ชุดข้อมูลส าหรับเรียนรู้ (Training Data Set) วิเคราะห์โดยใช้การวัดรากของความ
เคลื่อนที่ก าลังสอง (Root Mean Square Error: RMSE) และค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์ (Mean 
Absolute Error: MAE) เพื่อแสดงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจ าลองเพื่อใช้ผู้เข้ารับการบ าบัด
การเสพติดระบบสมัครใจ 

การประเมินแบบจ าลอง (Evalution) 

หลังจากที่ได้สร้างแบบจ าลองการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ โดยใช้วิธี
วิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูลด้วยกลุ่มข้อมูลผู้เข้ารับการบ าบัดการเสพติด ทั้ง 12 จังหวัด 
โดยทางผู้วิจัยได้น าเทคนิคเหมืองข้อมูลทั้ง 3 เทคนิคได้แก่ แบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้น (Linear 
Regression) แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเพอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น (Multilayer Perceptron) 
และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย (Support Vector Machine for 
Regression) และท าการประเมินผลตัวแบบจ าลองทั้ง 3 เทคนิคโดยใช้ก ารวัดรากค่าความเคลื่อนที่ก าลังสอง 
(Root Mean Square Error : RMSE) และค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์ (Mean Absolute Error : 
MAE) น าผลลัพธ์ที่ได้มาท าการเปรียบเทียบแบบจ าลองว่าข้อมูลย้อนหลัง ( lagged) ไหนมีความเหมาะสม
ส าหรับการน าไปใช้กับชุดข้อมูลทดสอบ 

การน าไปใช้ (Deployment) 

ผลลัพธ์ที่ได้จากการทดสอบข้อมูลจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ได้นั้นจะต้องน า
ผลลัพธ์น ามาแปลให้เข้าใจง่ายและสามารถน าไปใช้ประโยชน์ต่อไปได้ เช่น การท า Dashboard เพื่อให้
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มองเห็นภาพรวมแนวโน้มของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ เป็นข้อมูลวิเคราะห์ที่ให้
ภาครัฐหรือหน่วยงานทีเ่กี่ยวข้องสามารถน าไปใช้ประโยชน์ต่อได้ 

โดยใช้วิธีการวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล (Time Series Data Mining 
techniques) วิธีการทั้งหมดจะให้ผลลัพธ์ในรูปแบบของโมเดลซึ่งถือเป็นลักษณะของการแทนความรู้ 
(Knowledge Representation) แบบหนึ่ง ส าหรับรูปแบบการพยากรณ์จะมีลักษณะเป็นแบบ Sliding 
Window ซึ่งเป็นการจัดเรียงข้อมูลแบบอนุกรมเวลาโดยสร้างชุดข้อมูลส าหรับการสร้างแบบจ าลองการ
พยากรณ์ผู้วิจัยจะน าข้อมูลในปี 2557 – 2565 เป็นชุดข้อมูลทดสอบแบ่งเป็น ชุดข้อมูลย้อนหลัง (Lagged) 
1) 3 เดือน 2) 6 เดือน 3) 9 เดือน และ 4) 12 เดือน โดยผลลัพธ์ในการทดสอบประสิทธิภาพของชุดข้อมูล
ทั้ง 4 จะใช้เป็นตัวชี้วัดว่าอัลกอริทึมใดเหมาะสมกับการใช้ในการสร้างแบบจ าลองให้กับจังหวัดใด 
ประสิทธิภาพของการพยากรณ์ในแต่ละอัลกอริทึมจะเป็นดัชนีชี้วัดว่าอัลกอริทึมใดเหมาะสมกับการพยากรณ์ 
รายละเอียดชุดข้อมลูตัวอย่างจังหวัดทั้ง 12 สามารถแสดงได้ดังตารางที่ 3.4 

ตารางที่ 3.4 รายละเอียดการจัดเรียงข้อมูลแบบอนุกรมเวลาโดยข้อมูล 12 จังหวัด 

จังหวัด 
จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ  

2557 2558 2559 2560 2561 2562 2563 2564 2565 
Training Data set / Variation Data set 

เชียงใหม่ 4337 3538 3609 4464 5235 4845 4397 4061 4344 
เชียงราย 3077 3129 3022 2608 3323 3044 2203 2168 2594 
เพชรบูรณ ์ 1431 1909 703 2206 2240 2556 2454 1680 2195 
กรุงเทพฯ 3382 5457 3652 4412 3991 3446 2461 1733 2455 
ขอนแก่น 3675 2945 2047 2632 3502 3801 3569 3440 3003 
ชลบุร ี 3923 2332 1991 2165 2601 2251 1664 1509 1091 

นครราชสีมา 4943 2555 2317 3539 3703 3229 2412 2209 3375 
ปทุมธานี 5306 3957 4780 4802 5473 3902 3024 2561 2992 
ศรีสะเกษ 3079 1987 2316 1868 1406 1433 1287 1117 2029 
สงขลา 3420 4023 3040 4825 5879 5877 3383 1776 1817 

สุราษฎร์ธาน ี 4446 1619 2283 2380 2048 1631 1365 985 843 
อุดรธานี 1795 4420 1602 4257 4499 4523 3860 3356 3423 

รวม 42814 37871 31362 40158 43900 40538 32079 26595 30161 
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จากข้อมูลในตารางผู้วิจัยจะน าข้อมูลอนุกรมเวลาทั้ง 12 จังหวัดไปท าการทดสอบสร้างแบบจ าลอง
โดยใช้วิธีการวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล ทั้ง 3 เทคนิค (Linear Regression, Multilayer 
Perceptron, Support Vector Machine for Regression) เพื่อท าการทดสอบประสิทธิภาพของการ
ท านายจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ทั้งนี้ผู้วิจัยจะพิจารณาค่า MAE และ RMSE มาเป็น
ดัชนีชี้วัดแบบจ าลองการท านายที่มีความเหมาะสมกับการพยากรณ์ในแต่ละจังหวัด 

จากการด าเนินการวิจัยข้างต้น การวัดประสิทธิภาพแบบจ าลองเพื่อใช้ในการพยากรณ์จ านวนผู้ เข้า
บ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ โดยใช้วิธีการท าตามขั้นตอนวิธีวิจัยโดยมีผลวิจัยข้อมูลดังนี้ 

1. การเปรียบเทียบประสิทธิภาพแบบจ าลองข้อมูลส าหรับการเรียนรู ้

ทางผู้วิจัยใช้โปรแกรม Weka Version 3.8.6 น ามาสร้างแบบจ าลองในการท านายจ านวนผู้เข้า
บ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ทั้ง 12 ชุด โดยทางผู้วิจัยได้ใช้ชุดข้อมูล ปี 2557 ถึง ปี 2565 เป็นข้อมูล
ส าหรับการทดสอบโดยแบ่งเป็น 12 จังหวัด 1) จังหวัดเชียงใหม่ 2) จังหวัดเชียงราย 3) จังหวัดเพชรบูรณ์ 4) 
จังหวัดกรุงเทพมหานคร 5) จังหวัดขอนแก่น 6) จังหวัดชลบุรี 7) จังหวัดนครราชสีมา 8) จังหวัดปทุมธานี 9) 
จังหวัดศรีสะเกษ 10) จังหวัดสงขลา 11) จังหวัดสุราษฎร์ธานี และ 12) จังหวัดอุดรธานี แบ่งเป็นชุดข้อมูล
ย้อนหลัง (lagged) 1) 3 เดือน 2) 6 เดือน 3) 9 เดือน และ 4) 12 เดือน น ามาสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์
การบ าบัดผู้เสพติด ซึ่งทางผู้วิจัยได้ท าการเปรียบเทียบประสิทธิภาพเทคนิคทั้ง 3 เทคนิคด้วยการวัดค่าเฉลี่ย
ความคลาดเคลื่อนสมบูรณ์ ( Mean Absolute Error : MAE ) และ ค่าของรากของความเคลื่อนที่ก าลังสอง 
(Root Mean Square Error : RMSE) จากผลการทดลองสามารถแสดงได้ดัง ตารางที่ 3.5 
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ตารางที่ 3.5 แบบจ าลองจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษาระบบสมัครใจ ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง (Lagged) 

ชุดข้อมูล Time Series Data Mining techniques 

จังหวัด 
Month 
Lagged 

LinearRegression MultilayerPerceptron SMOreg 
MAE RMSE MAE RMSE MAE RMSE 

DS#1 
เชียงใหม่ 

Lag 3 954.42 1145.73 886.26 1086.69 943.32 1161.62 
Lag 6 958.16 1150.84 721.18 917.94 908.72 1191.84 
Lag 9 909.73 1112.78 606.50 824.75 845.05 1114.17 
Lag 12 636.44 833.29 828.84 947.94 597.10 846.41 

DS#2 
เชียงราย 

Lag 3 993.77 1169.41 1007.96 1229.44 992.28 1178.54 
Lag 6 985.06 1164.63 787.24 991.47 969.33 1198.42 
Lag 9 964.12 1153.23 859.74 1195.19 948.39 1171.27 
Lag 12 634.55 833.48 986.93 1140.16 594.56 845.37 

DS#3 
เพชรบูรณ ์

Lag 3 994.00 1189.87 1007.76 1230.40 1000.13 1195.77 
Lag 6 971.21 1166.16 906.42 1111.15 965.39 1202.33 
Lag 9 966.77 1161.02 1414.02 2103.75 960.13 1189.59 
Lag 12 667.00 872.75 1071.68 1216.30 636.55 881.94 

DS#4 
กรุงเทพฯ 

Lag 3 1011.85 1206.90 1023.46 1210.83 1024.79 1216.51 
Lag 6 998.16 1186.47 979.76 1181.17 983.78 1216.67 
Lag 9 954.29 1143.27 2343.65 2729.00 958.41 1190.21 
Lag 12 672.94 877.35 1230.67 1464.18 637.31 877.77 

DS#5 
ขอนแก่น 

Lag 3 997.81 1196.75 999.76 1200.91 999.51 1198.48 
Lag 6 998.93 1189.25 965.24 1182.44 998.40 1220.22 
Lag 9 943.51 1137.56 1781.23 3462.92 992.89 1208.85 
Lag 12 655.27 846.00 1561.88 2039.15 619.56 850.71 

DS#6  
ชลบุร ี

Lag 3 988.61 1182.85 976.89 1177.56 989.04 1184.82 
Lag 6 998.96 1191.12 1032.88 1241.39 971.60 1191.49 
Lag 9 955.12 1144.84 3438.12 4900.18 991.20 1205.54 
Lag 12 661.47 850.59 1773.98 2280.64 631.29 859.94 
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ตารางที่ 3.5 (ต่อ) แบบจ าลองจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษาระบบสมัครใจ ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง (Lagged) 
ชุดข้อมูล Time Series Data Mining techniques 

จังหวัด 
Month 
Lagged 

LinearRegression MultilayerPerceptron SMOreg 
MAE RMSE MAE RMSE MAE RMSE 

DS#7 
นครราชสีมา 

Lag 3 1001.79 1191.64 1000.33 1194.08 1002.29 1194.09 
Lag 6 1000.92 1193.63 1117.64 1312.49 983.50 1192.85 
Lag 9 954.53 1147.48 4330.49 6160.40 994.75 1206.64 
Lag 12 662.08 853.02 2007.82 2556.06 628.77 859.35 

DS#8 
ปทุมธานี 

Lag 3 1007.86 1196.89 1000.54 1194.91 1006.44 1196.68 
Lag 6 1005.96 1198.58 1148.77 1341.60 977.24 1182.25 
Lag 9 941.24 1132.63 5038.74 6585.55 980.62 1189.60 
Lag 12 653.84 844.95 2350.40 3060.13 633.40 858.26 

DS#9 
ศรีสะเกษ 

Lag 3 1005.07 1198.07 991.93 1185.52 1002.83 1196.52 
Lag 6 1017.11 1209.27 1120.53 1320.66 973.31 1186.11 
Lag 9 946.75 1138.98 5547.97 6935.33 986.46 1194.87 
Lag 12 655.79 848.39 3035.81 3983.83 625.71 845.56 

DS#10 
สงขลา 

Lag 3 1002.98 1198.20 997.04 1193.01 1000.95 1196.74 
Lag 6 1016.30 1210.69 1171.74 1370.34 970.84 1184.06 
Lag 9 943.55 1131.66 6370.25 7645.17 1017.20 1227.98 
Lag 12 652.43 847.19 3327.47 4181.11 630.04 855.31 

DS#11 
สุราษฎร์ธาน ี

Lag 3 1007.41 1202.87 997.87 1194.59 1006.18 1201.93 
Lag 6 1000.25 1189.75 1224.83 1426.46 943.35 1144.29 
Lag 9 951.09 1135.74 7253.57 8635.38 1032.85 1245.08 
Lag 12 655.63 842.82 4188.65 5353.87 621.23 850.26 

DS#12 
อุดรธานี 

Lag 3 1016.65 1208.81 1006.84 1200.81 1015.14 1208.06 
Lag 6 1010.54 1195.75 1225.87 1447.43 949.73 1148.78 
Lag 9 953.95 1137.40 8094.60 9479.01 1040.48 1249.42 
Lag 12 628.12 807.71 4600.21 5943.48 594.93 810.57 
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จากตารางที่ 3.5 จากการสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์ด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูลทั้ง 3 เทคนิคด้วยชุด
ข้อมูลย้อนหลัง (Lagged) ที่แตกต่างกันเมื่อใช้ค่า MAE และ RMSE เป็นตัววัดประสิทธิภาพของแบบจ าลอง
จากผลการทดลองได้ดังนี ้

จากการทดลองแสดงให้เห็นว่า จังหวัดเชียงใหม่ (DS#1) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้น 
(Linear Regression) ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE 
เท่ากับ 636.44 และค่า RMSE เท่ากับ 833.29 แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนห
ลายชั้น (Multilayer Perceptron) ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 9 เดือน (Lagged 9) โดยมีค่า MAE เท่ากับ 606.50 
และค่า RMSE เท่ากับ 824.75 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย  (SMOreg) 
ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 597.10 และค่า 
RMSE เท่ากับ 846.41 

จังหวัดเชียงราย (DS#2) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 634.55 และค่า RMSE เท่ากับ 833.48 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน (Lagged 6) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 787.24 และค่า RMSE เท่ากับ 991.47 และ แบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
594.56 และค่า RMSE เท่ากับ 845.37 

จังหวัดเพชรบูรณ์ (DS#3) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 667.00 และค่า RMSE เท่ากับ 872.75 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน (Lagged 6) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 906.42 และค่า RMSE เท่ากับ 1111.15 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
636.55 และค่า RMSE เท่ากับ 881.94 

จังหวัดกรุงเทพฯ (DS#4) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 672.94 และค่า RMSE เท่ากับ 877.35 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน (Lagged 6) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 979.76 และค่า RMSE เท่ากับ 1181.17 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
637.31 และค่า RMSE เท่ากับ 877.77 
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จังหวัดขอนแก่น (DS#5) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 655.27 และค่า RMSE เท่ากับ 846.00 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน (Lagged 6) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 965.24 และค่า RMSE เท่ากับ 1182.44 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
619.56 และค่า RMSE เท่ากับ 850.71 

จังหวัดชลบุรี (DS#6) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 661.47 และค่า RMSE เท่ากับ 850.59 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน (Lagged 3) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 976.89 และค่า RMSE เท่ากับ 1177.56 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
631.29 และค่า RMSE เท่ากับ 859.94 

จังหวัดนครราชสีมา (DS#7) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 
เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 662.08 และค่า RMSE เท่ากับ 853.02 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน (Lagged 3) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 1000.33 และค่า RMSE เท่ากับ 1194.08 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
628.77 และค่า RMSE เท่ากับ 859.35 

จังหวัดปทุมธานี (DS#8) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 653.84 และค่า RMSE เท่ากับ 844.95 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน (Lagged 3) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 1000.54 และค่า RMSE เท่ากับ 1194.91 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
633.40 และค่า RMSE เท่ากับ 858.26 

จังหวัดศรีสะเกษ (DS#9) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 655.79 และค่า RMSE เท่ากับ 848.39 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน (Lagged 3) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 991.93 และค่า RMSE เท่ากับ 1185.52 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
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ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
625.71 และค่า RMSE เท่ากับ 845.56 

จังหวัดสงขลา (DS#10) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 652.43 และค่า RMSE เท่ากับ 847.19 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน (Lagged 3) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 997.04 และค่า RMSE เท่ากับ 1193.01 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
630.04 และค่า RMSE เท่ากับ 855.31 

จังหวัดสุราษฎร์ธานี (DS#11) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 
เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 655.63 และค่า RMSE เท่ากับ 842.82 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน (Lagged 3) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 997.87 และค่า RMSE เท่ากับ 1194.59 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
621.23 และค่า RMSE เท่ากับ 850.26 

จังหวัดอุดรธานี (DS#12) เมื่อสร้างด้วยแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
(Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 628.12 และค่า RMSE เท่ากับ 807.71 
แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น ด้วยข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน (Lagged 3) 
โดยมีค่า MAE เท่ากับ 1006.84 และค่า RMSE เท่ากับ 1200.81 และแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการถดถอยด้วยข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน (Lagged 12) มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีค่า MAE เท่ากับ 
594.93 และค่า RMSE เท่ากับ 810.57 

2. การเปรียบเทียบประสิทธิภาพแบบจ าลองการท านายในแต่ละปีของแต่ละจังหวัด 

จากการน าแบบจ าลองการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ มาทดสอบกับ
ชุดข้อมูลจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ที่เกิดขึ้นในปี 2565 โดยแยกปริมาณออกเป็นแต่
ละจังหวัดทั้ง 12 จังหวัด ด้วยวิธีการวิเคราะห์อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล (Time Series Data 
Mining techniques) โดยใช้อัลกอริทึม 3 แบบ และค านวณหาค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ (Magnitude 
of Relative Error) สามารถแสดงผลการทดลองได้ดังตารางที่ 3.6 
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ตารางที่ 3.6 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพแบบจ าลองการท านายในแต่ละปีของแต่ละจังหวัด 

ชุดข้อมูล Time Series Data Mining techniques 

จังหวัด 
ข้อมูลปี 2565 

Linear 
Regression 

Multilayer 
Perceptron 

SMOreg 

Year Actual Predict MRE Predict MRE Predict MRE 
DS#1 

เชียงใหม่ 
2565 4344 3668.6459 0.1555 4066.9131 0.0638 3461.4714 0.2032 

DS#2 
เชียงราย 

2565 2594 2967.4074 0.1440 2208.9550 0.1484 2807.8388 0.0824 

DS#3 
เพชรบูรณ ์

2565 2195 2629.9722 0.1982 1082.3333 0.5069 2352.3368 0.0717 

DS#4 
กรุงเทพฯ 

2565 2455 2893.8221 0.1787 2149.0049 0.1246 2721.9544 0.1087 

DS#5 
ขอนแก่น 

2565 3003 3103.8362 0.0336 2590.5861 0.1373 2960.7232 0.0141 

DS#6 
ชลบุร ี

2565 1091 1640.0018 0.5032 683.0836 0.3739 1266.1199 0.1605 

DS#7 
นครราชสีมา 

2565 3375 3395.2314 0.0060 878.3853 0.7397 3325.7111 0.0146 

DS#8 
ปทุมธานี 

2565 2992 3033.5508 0.0139 424.1725 0.8582 2770.3459 0.0741 

DS#9 
ศรีสะเกษ 

2565 2029 2871.7454 0.4154 1220.2160 0.3986 2622.6355 0.2926 

DS#10 
สงขลา 

2565 1817 2406.7599 0.3246 4274.7895 1.3527 2309.5771 0.2711 

DS#11 
สุราษฎร์ธาน ี

2565 843 1363.8934 0.6179 5601.3043 5.6445 1103.1437 0.3086 

DS#12 
อุดรธานี 

2565 3423 3079.0999 0.1005 4855.5263 0.4185 3040.3709 0.1118 
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เมื่อพิจารณาผลการทดลองในตารางที่ 3.6 พบว่า ในภาพรวมการพยากรณ์จ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษา
ยาเสพติดระบบสมัครใจ มาทดสอบกับชุดข้อมูลจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ที่เกิดขึ้นใน
ปี 2565 การสร้างแบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอยให้ค่าประสิทธิภาพสูงสุดทั้ง 8 
จังหวัด ได้แก่ จังหวัดเชียงราย มีค่า MRE เท่ากับ 0.0824 จังหวัดเพชรบูรณ์ มีค่า MRE เท่ากับ 0.0717 
จังหวัดกรุงเทพมหานคร มีค่า MRE เท่ากับ 0.1087 จังหวัดขอนแก่น มีค่า MRE เท่ากับ 0.0141 จังหวัด
ชลบุรี มีค่า MRE เท่ากับ 0.1605 จังหวัดศรีสะเกษ มีค่า MRE เท่ากับ 0.2926 จังหวัดสงขลา มีค่า MRE 
เท่ากับ 0.2711 จังหวัดสุราษฎร์ธานี มีค่า MRE เท่ากับ 0.3086 

ส าหรับการสร้างแบบจ าลองการถดถอยเชิงเส้นที่ให้ค่าประสิทธิภาพสูงสุด 3 จังหวัด ได้แก่ จังหวัด
นครราชสีมา มีค่า MRE เท่ากับ 0.0060 จังหวัดปทุมธานี มีค่า MRE เท่ากับ 0.0139 จังหวัดอุดรธานี มีค่า 
MRE เท่ากับ 0.1005 

และการสร้างแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้นที่ให้ค่าประสิทธิภาพ
สูงสุด ได้แก่ จังหวัดเชียงใหม่ มีค่า MRE เท่ากับ 0.0638 



 
 

 

บทที่ 4 

ผลการวิจัย 

 

ผู้วิจัยประมวลผลข้อมูลตามหลักขั้นตอนของ CRISP-DM ดังที่ได้กล่าวไว้ข้างต้นในส่วนบทที่ 3 โดยมี
การปรับให้เหมาะสมตามกระบวนการวิจัย โดยมีผลวิจัยและวิเคราะห์ข้อมูลดังน้ี 

ภาพที่ 4.1 หนา้จอโปรแกรม Weka ในส่วน Explorer 
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ภาพที่ 4.2 หนา้จอเลือกไฟล์ชุดข้อมูลส าหรบัเรียนรู้ ซึ่งไฟล์ที่ใช้ต้องเป็นไฟล์นามสกุล .CSV 

ภาพที่ 4.3 หนา้จอแสดงข้อมูลที่น ามาใช้สรา้งแบบจ าลอง 
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ภาพที่ 4.4 หนา้จอแท็บ Forecast ในส่วน Basic configuration 

ภาพที่ 4.5 หนา้จอเลือกเทคนิคเหมืองข้อมูลมาใช้ส าหรับการทดสอบ 
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ภาพที่ 4.6 หนา้จอเลือก Lag Creation ส าหรับทดสอบขอ้มูลย้อนหลัง 

ภาพที่ 4.7 หนา้จอเลือกการแสดงผลลัพธ์ที่ต้องการ 
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ภาพที่ 4.8 โมเดล Linear Regression กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ        
ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน 
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ภาพที่ 4.9 โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 
ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน 
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ภาพที่ 4.10 โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด 
ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 3 เดือน 
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ภาพที่ 4.11 โมเดล Linear Regression กบัข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ใน
แต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน 
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ภาพที่ 4.12 โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 
ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน 
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ภาพที่ 4.13 โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด 
ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 6 เดือน 
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ภาพที่ 4.14 โมเดล Linear Regression กบัข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ใน
แต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 9 เดือน 
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ภาพที่ 4.15 โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 
ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 9 เดือน 
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ภาพที่ 4.16 โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด 
ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 9 เดือน 
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ภาพที่ 4.17 โมเดล Linear Regression กบัข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ใน
แต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
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ภาพที่ 4.18 โมเดล Multilayer Perceptron กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ 
ในแต่ละจังหวัด ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 
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ภาพที่ 4.19 โมเดล SMOreg กับข้อมูลของจ านวนผู้เข้าบ าบัดรักษายาเสพติดระบบสมัครใจ ในแต่ละจังหวัด 
ด้วยชุดข้อมูลย้อนหลัง 12 เดือน 



 
 

 

บทที่ 5 

สรุปผลการด าเนินงานและข้อเสนอแนะ 

สรุปผลการด าเนินงาน 

การศึกษาวิจัยเรื่อง การพยากรณ์ผู้เข้ารับการบ าบัดการเสพติดระบบสมัครใจ โดยใช้วิธีวิเคราะห์
อนุกรมเวลาด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล (Time Series Data Mining Techniques) โดยการน าเทคนิคเหมือง
ข้อมูลทั้ง 3 เทคนิคน ามาสร้างแบบจ าลองข้อมูล ได้แก่ แบบจ าลองด้วยเทคนิคถดถอยเชิงเส้น (Linear 
Regression) แบบจ าลองที่สร้างด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์เซ็ปตรอนหลายชั้น (Multi-Layer 
Perceptron) แบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย (Support Vector Machine for 
Regression) ทางผู้วิจัยเลือกใช้ข้อมูลผู้เข้ารับการบ าบัดการเสพติด ตั้งแต่ ปี พ.ศ. 2557 ถึง ปี พ.ศ. 2565 
เป็นจ านวน 9 ปี โดยท าเป็นชุดข้อมูลส าหรับการเรียนรู้ (Training Data Set) ใช้ข้อมูลตั้งแต่ ปี 2557 ถึง ปี 
2565 และจากวัตถุประสงค์ (1) สามารถใช้ “ยาทดแทน” หรือ CBD สารสกัดน้ ามันกัญชาทางการแพทย์ 
เพื่อแก้ปัญหาการเสพติดยาบ้าได้ และยาทดแทนนี้มีส่วนประกอบในด้านช่วยให้เกิดอาการผ่อนคลาย ลด
อาการวิตกกังวล ลดอาการทางจิต ลดอาการคลื่นไส้ และที่ส าคัญไม่ท าให้มึนเมาหรือเสพติด ส าหรับด้าน
งบประมาณทางผู้วิจัยไม่สามารถหาเป็นตัวเลขที่แน่นอนได้เนื่องจากสภาพของผู้เสพติดแต่ละคนไม่
เหมือนกัน เสพติดมามากน้อยไม่เท่ากัน แต่จากการค้นหาข้อมูลก็สามารถสรุปข้อมูลออกมาคร่าวได้ดังนี ้

1. ราคาของยาทดแทนหรือ CBD จะอยู่ที่ 3,000 บาทโดยเฉลี่ย โดยที่มีความจุที่ 15 มล. 
2. ส าหรับการใช้งานเพื่อบ าบัดช่วยเหลือควรท าตามใบสั่งแพทย์ คือจ านวนงบประมาณและเวลา  

ผลสรุปการวิจัยสามารถสรุปได้ว่า รายปีตั้งแต่ปี 2557 ถึง ปี 2565 แสดงให้เห็นว่าการใช้แบบจ าลอง
ถดถอยเชิงเส้น ค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ (Magnitude of Relative Error: MRE) ที่น้อยที่สุดคือ 
0.0060 จังหวัดนครราชสีมา (DS#7) และแบบจ าลองที่สร้างด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบเปอร์
เซ็ปตรอนหลายชั้น ค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ ที่น้อยที่สุดคือ 0.0638 จังหวัดเชียงใหม่ (DS#1) และ
แบบจ าลองซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการถดถอย ค่าความคลาดเคลื่อนสัมพัทธ์ ที่น้อยที่สุดคือ 
0.0141 จังหวัดขอนแก่น (DS#5) 

ปัญหาและอุปสรรค 

1. ข้อมูลเป็นชุดข้อมูลรายปีท าให้การพยากรณ์หาค่าเฉลี่ยอาจจะมีความคลาดเคลื่อนมาก 

2. แหล่งการหาข้อมูลมีจ ากัด ที่หาได้เจอเพียงเว็บไซต์เดียว 
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ข้อเสนอแนะ 

เนื่องจากข้อมูลเป็นรายปีดังนั้นจึงมีข้อมูลเป็นชุดเดียวท าให้ไม่สามารถหาค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อน

สัมพัทธ์ (MMRE) ได ้

การที่แบบจ าลองจะสามารถท านายผลได้อย่างแม่นย าต้องอาศัยข้อมูลเป็นจ านวนมากและข้อมูลนั้น

ควรจะมีความสมบูรณ์ของขอ้มูลที่มาก จึงควรศึกษาข้อมูลที่สามารถหาได้จากหลากหลายแหล่งก่อนเริ่มท า

งานวิจัยในหัวข้อดังกล่าว เพ่ือศึกษาถึงความเป็นไปได้ต่างๆ จะท าให้การพยากรณ์มีความแม่นย ามากขึน้ 
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ภาคผนวก 

 



 

 

ภาคผนวก ก 

คู่มือการติดตั้งโปรแกรม 
 

Install Program 

1. ดับเบิลคลิก  
 

 
ภาพที่ ก.1 หน้าจอลงโปรแกรม Weka 3.8.6 

 

2. กดปุ่ม Next > เพื่อไปยังหน้าต่อไป 
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ภาพที่ ก.2 หน้าจอยอมรับเงื่อนไขการติดตั้ง Weka 3.8.6 

3. กดปุ่ม I Agree เพื่อไปยังหน้าต่อไป 
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ภาพที่ ก.3 หน้าจอโปรแกรม 
 

4. ท าการเปิดโปรแกรมหน้าแรกขึ้นมา 
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ภาพที่ ก.4 หน้าจอท าการเลือก Tools > Package manager 
 

5. ท าการเลือกหัวข้อ Tools > Package manager เพื่อดาวน์โหลดส่วนเสริม Forecast ที่จะน ามาใช้

งาน 
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ภาพที่ ก.5 หน้าจอดาวน์โหลดส่วนเสริมของโปรแกรม 
 

6. หน้าจอแสดงผลการค้นหาส่วนเสริมที่ต้องการดาวน์โหลดเพิ่มเติม อย่างในงานวิจัยนี้ ให้ท าการค้นหา

ด้วยค าว่า forecast ในช่อง Package search แล้วท าการดาวน์โหลด Package ที่ชื่อ 

timeseriesForecasting 
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ภาพที่ ก.6 หน้าจอการใช้งานของโปรแกรมหลังจากดาวน์โหลดส่วนเสรมิ 

7. ในหน้าจอโปรแกรมแบบปกติจะไม่มีค าสั่งในหัวข้อ Forecast อยู่ต้องท าการดาวน์โหลดส่วนเสริม

ก่อนจึงจะสามารถใช้งานได้
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